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基于评价准则的目标理想点类型多目标决策方法
蒋尚华 冯勤超 江孝感 徐南荣

（东南大学经济管理学院，南京 ２１００９６）

摘 要 现有的求解目标理想点类型决策问题的方法———目标规划法，在某种程度上是较为常用

的方法．本文分析了该问题及方法的特点．在此基础上发现了该方法的缺陷并加以指出．为了克服
这些缺陷，利用了评价准则及其偏差测度的概念，提出并运用了基于评价准则的方法，给出了一个

数值运算的例子，展示了该方法的可用性及有效性．我们发现了一种新类型的方法来求解目标理想
点类型决策问题．
关键词 多目标决策，评价准则，偏差测度，准最优目标集
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