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ｃｒｉｔｅｒｉｏｎ．

Ｆｉｒｓｔｌｙ，ｔｈｅＤＭｉｓｒｅｑｕｉｒｅｄｔｏｇｉｖｅａｒｏｕｇｈｇｏａｌ
ｖｅｃｔｏｒＨ ＝ （ｈ１，…，ｈＮ），ａｎｄｏｔｈｅｒｒｏｕｇｈｗｅｉｇｈｔ
ｖｅｃｔｏｒ（ａ１，…，ａＮ）ａｎｄａｐｏｓｉｔｉｖｅｎｕｍｂｅｒｐ．Ｔｈｅｎｗｅ
ｇｅｔａ ｒｏｕｇｈ ｅｖａｌｕａｔｉｏｎ ｃｒｉｔｅｒｉｏｎ ｉ．ｅ． ｒ（Ｑ） 

∑
Ｎ

ｉ＝１
ａｉｑｉ－ｈｉ( )ｐ １／ｐ

．

Ｓｅｃｏｎｄｌｙ，ｗｅｓｈａｌｌｇｅｔｐｒｅｆｅｒｅｎｃｅｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ
ｆｒｏｍｔｈｅＤＭ．

Ｄｅｆｉｎｉｔｉｏｎ５（Ｅｑｕａｌｌｅｖｅｌｓｕｒｆａｃｅｏｆａｎｅｖａｌｕａｔｉｏｎ
ｃｒｉｔｅｒｉｏｎ） ＡｓｅｔＲｉｓｓａｉｄｔｏｂｅａｎｅｑｕａｌｌｅｖｅｌｓｕｒｆａｃｅ
ｏｆｔｈｅｅｖａｌｕａｔｉｏｎｃｒｉｔｅｒｉｏｎｒ（Ｑ），ｉｆ Ａ，Ｂ∈ Ｒ，
ｒ（Ａ）＝ｒ（Ｂ）．
Ｃ∈ Ｆ（Ｘ），Ｄ∈ Ｒ，ｉｆｒ（Ｃ）＝ｒ（Ｄ），ｔｈｅｎ

Ｃ∈ Ｒ．

Ｏｎａｎｅｑｕａｌｌｅｖｅｌｓｕｒｆａｃｅｏｆｒ（ｆ），Ｑ′１ａｎｄＱ１ａｒｅ
ｓｅｌｅｃｔｅｄｗｈｅｒｅｔｈｅＤＭ ｄｅｃｉｄｅｓｔｈａｔＱ′１ ｉｓｅｖｉｄｅｎｔｌｙ
ｂｅｔｔｅｒｔｈａｎＱ，ｈｅｒｅ，ｒ（Ｑ１）＝ｒ１．ＷｅｍｏｖｅｆｒｏｍＱ′１
ａｌｏｎｇｔｈｅｄｉｒｅｃｔｉｏｎｔｈａｔｔｈｅｖａｌｕｅｏｆｒ（Ｓ）ｉｓｅｉｔｈｅｒ
ｄｅｃｒｅａｓｉｎｇｏｒｉｎｃｒｅａｓｉｎｇ，ｂｕｔｔｈｅｖａｌｕｅｏｆｔｈｅｐｏｉｎｔｓｉｓ
ｄｅｃｒｅａｓｉｎｇｂｙＤＭ．ＳｕｐｐｏｓｅｔｈａｔｗｅｅｎｃｏｕｎｔｅｒＱ２
ｗｈｏｓｅｖａｌｕｅｔｈｅＤＭｄｅｃｉｄｅｓｉｓｔｈｅｓａｍｅａｓｐｏｉｎｔＱ１，
ｗｈｅｒｅｒ（Ｑ２）＝ｒ２（ｒ２≠ ｒ１）．

Ｗｅｐｒｏｃｅｅｄｔｏｃｏｌｌｅｃｔｐｒｅｆｅｒｅｎｃｅｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎｆｒｏｍ
ｔｈｅＤＭｆｒｏｍｏｔｈｅｒｉｎｄｉｃａｔｉｖｅｒｅｇｉｏｎｓｉｎＦ（Ｘ），ｉ．ｅ．
Ｑ（ｉ）１ ａｎｄＱ

（ｉ）
２ ｗｈｅｒｅｔｈｅｖａｌｕｅｏｆＱ

（ｉ）
１ ｉｓｔｈｅｓａｍｅａｓ

Ｑ（ｉ）２ ｗｈｉｌｅｒ（Ｑ
（ｉ）
２ ）≠ ｒ（Ｑ

（ｉ）
１ ）．

Ｔｈｉｒｄｌｙ， ｗｉｔｈ ｔｈｅ ｈｅｌｐ ｏｆ ｔｈｅ ｐｒｅｆｅｒｅｎｃｅ
ｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎｗｅｃａｎｇｅｔａｂｅｔｔｅｒｅｖａｌｕａｔｉｏｎｃｒｉｔｅｒｉｏｎ
ｒ′（Ｑ） ｔｈａｎ ｒ（Ｑ）．Ｉｔｉｓｅｖｉｄｅｎｔｔｈａｔａｂｅｔｔｅｒ
ｅｖａｌｕａｔｉｏｎｃｒｉｔｅｒｉｏｎ ｓｈｏｕｌｄ ｈａｖｅａｓｍａｌｌｅｒｆａｕｌｔ
ｍｅａｓｕｒｅ，ｉ．ｅ．

ＦＭ′ｒ（Ｆ（Ｘ））＝ｍｉｎＦＭ珋ｒ（Ｆ（Ｘ））＝ｍｉｎｍａｘ
（珋ｒ（Ｑ１）－珋ｒ（Ｑ２））－（ｖ（Ｑ１）－ｖ（Ｑ２））

Ｑ１－Ｑ

 

２

Ｕｓｅｍａｘ
ｉ

（珋ｒ（Ｑ（ｉ）１）－珋ｒ（Ｑ（ｉ）２））－（ｖ（Ｑ（ｉ）１）－ｖ（Ｑ（ｉ）２））
Ｑ（ｉ）１ －Ｑ

（ｉ） 

２
ｔｏ

ｒｅｐｌａｃｅＦＭ珋ｒ（Ｆ（Ｘ）），ｉ．ｅ．
ＦＭ′ｒ（Ｆ（Ｘ））＝ｍｉｎｍａｘ

ｉ

（珋ｒ（Ｑ（ｉ）１ ）－珋ｒ（Ｑ（ｉ）２ ））－（ｖ（Ｑ（ｉ）１ ）－ｖ（Ｑ（ｉ）２ ）
Ｑ（ｉ）１ －Ｑ

（ｉ） 

２

＝ｍｉｎｍａｘ
ｉ

珋ｒ（Ｑ（ｉ）１ ）－珋ｒ（Ｑ（ｉ）２ ）
Ｑ（ｉ）１ －Ｑ

（ｉ） 

２
（１）

Ｔｈｅｐｒｏｂｌｅｍｎｏｗｔｕｒｎｓｏｕｔｔｏｓｅａｒｃｈｆｏｒｒ′ｏｒｔｈｅ
ｖｅｃｔｏｒＨ，ｔｈｅｖｅｃｔｏｒ（ａ１，…，ａＮ）ａｎｄｔｈｅｐｏｓｉｔｉｖｅ
ｎｕｍｂｅｒｐｔｏｇｅｔｔｈｅｓｍａｌｌｅｓｔＦＭ′ｒ（Ｆ（Ｘ））ｐｏｓｓｉｂｌｅ．

Ｆｏｕｒｔｈｌｙ，ｕｓｅｔｈｅｇｏｏｄｅｖａｌｕａｔｉｏｎｃｒｉｔｅｒｉｏｎｗｅ
ｈａｖｅａｃｑｕｉｒｅｄｔｏｏｂｔａｉｎａＰＯＯｓｅｔ（ｔｈｅｏｒｅｍ１）．

Ｗｅｈａｖｅａｃｑｕｉｒｅｄａｇｏｏｄｅｖａｌｕａｔｉｏｎｃｒｉｔｅｒｉｏｎｒ′
ａｎｄｔｈｅｆａｕｌｔｍｅａｓｕｒｅＦＭ′ｒ（Ｆ（Ｘ）），ｔｈｅｎｗｅｓｈｏｕｌｄ
ｓｏｌｖｅｒ′（Ｑ′） ｍａｘ

Ｑ∈Ｆ（Ｘ）
ｒ′（Ｑ）ａｎｄｆｕｒｔｈｅｒｍｏｒｅｄ

ｍａｘ
Ｑ∈Ｆ（Ｘ）ｏｒｎｏｎｉｎｆｅｒｉｏｒ

ｏｂｊｅｃｔｉｖｅｆｒｏｎｔｉｅｒ

Ｑ－Ｑ

 

′，ｓｏｔｈｅＰＯＯｓｅｔｔｕｒｎｓｏｕｔｔｏｂｅ

ＭＳ＝｛Ｑ ０≥ ｒ′（Ｑ）－ｒ′（Ｑ′）≥－ＦＭ′ｒ（Ｆ（Ｘ））ｄ｝．
Ｆｉｆｔｈｌｙ，ｗｉｔｈｉｎｔｈｅＰＯＯｓｅｔＭＳ，ａｐｐｌｙｔｈｅＧＤＦ

ｍｅｔｈｏｄｏｒｏｔｈｅｒｉｎｔｅｒａｃｔｉｖｅｍｅｔｈｏｄｗｅｈａｖｅｋｎｏｗｎｔｏｏｂｔａｉｎ
ｔｈｅｂｅｓｔｃｏｍｐｒｏｍｉｓｅｏｂｊｅｃｔｉｖｅｓｏｌｕｔｉｏｎ ｏｒｔｈｅｂｅｓｔ
ｃｏｍｐｒｏｍｉｓｅｓｏｌｕｔｉｏｎ．

２ ＡＮｕｍｅｒｉｃａｌＥｘａｍｐｌｅｏｆＤｅｃｉｓｉｏｎＭａｋｉｎｇ
ＳｏｌｖｅｄｂｙｔｈｅＭｅｔｈｏｄ
ＴｈｅｒｅｉｓａｎＭＤＭｐｒｏｂｌｅｍｏｆｇｏｏｄｔｙｐｅｉｎｖｏｌｖｉｎｇｔｈｅ

６５２ ＪｉａｎｇＳｈａｎｇｈｕａ，ＦｅｎｇＱｉｎｃｈａｏ，ＪｉａｎｇＸｉａｏｇａｎ，ａｎｄＸｕＮａｎｒｏｎｇ



ｆｏｌｌｏｗｉｎｇｍｕｌｔｉｐｌｅｏｂｊｅｃｔｉｖｅｐｒｏｇｒａｍｍｉｎｇｐｒｏｂｌｅｍ：
ｍａｘＦ（ｘ）＝（ｆ１（ｘ），ｆ２（ｘ），ｆ３（ｘ））＝

２ １ －１
－１ ２ １
１ －







１ ２
ｘ

ｓｕｂｊｅｃｔｔｏ
ｘ１＋１２ｘ２－ｘ３－３２≥０
１１ｘ１＋１１ｘ２＋４ｘ３－１２≥０
６ｘ１＋７ｘ２＋９ｘ３－１２≥０
２ｘ１＋ｘ２－ｘ３－２≥０
－ｘ１＋２ｘ２＋ｘ３－２≥０
ｘ１－ｘ２＋２ｘ３－４≥０
（２ｘ１＋ｘ２－ｘ３－５）２＋（－ｘ１＋２ｘ２＋ｘ３－６）２＋
（ｘ１－ｘ２＋２ｘ３－７）２≤６２５
ｘｉ≥０ ｉ＝１，２，３
Ｆｉｒｓｔｌｙ，ｔｈｅＤＭｉｓｒｅｑｕｉｒｅｄｔｏｇｉｖｅｒｏｕｇｈｐａｒａ

ｍｅｔｅｒｓｆｏｒｔｈｅｅｖａｌｕａｔｉｏｎｃｒｉｔｅｒｉｏｎ．
Ｔｈｒｅｅｓｉｎｇｌｅ ｏｂｊｅｃｔｉｖｅ ｐｒｏｇｒａｍｍｉｎｇ ｐｒｏｂｌｅｍｓ

ｍａｘ
ｘ∈Ｘ
ｆｉ（ｘ）（ｉ＝１，２，３）ａｒｅｓｏｌｖｅｄ，ａｎｄｔｈｅｏｐｔｉｍａｌ

ｏｂｊｅｃｔｉｖｅｓｏｌｕｔｉｏｎｓｆｏｒｆ１（ｘ），ｆ２（ｘ），ｆ３（ｘ）ａｒｅ３０，
３１ａｎｄ３１．５１６，ｒｅｓｐｅｃｔｉｖｅｌｙ．ＴｈｅｎｔｈｅＤＭｓｅｔｓＨ ＝
（３０，３１，３１．５１６）．

Ｆｕｒｔｈｅｒｍｏｒｅ，ｔｈｅＤＭ ｓｅｔｓｐ ＝ １，ａｎｄａｆｔｅｒ
ｗｅｉｇｈｉｎｇｆ１（ｘ），ｆ２（ｘ）ａｎｄｆ３（ｘ）ｔｈｅＤＭ ｇｉｖｅｓａ
ｒｏｕｇｈｗｅｉｇｈｔｖｅｃｔｏｒ（ａ１，ａ２，ａ３）＝ （０．４，０．３，
０．３）．Ｓｏ，ｔｈｅｒｏｕｇｈｅｖａｌｕａｔｉｏｎｃｒｉｔｅｒｉｏｎｔｕｒｎｓｏｕｔｔｏｂｅ
ｒ（ｆ） ＝ （０．４ｆ１（ｘ）－３０ ＋ ０．３ｆ２（ｘ）－３１ ＋
０．３ｆ３（ｘ）－３１．５１６）．

Ｓｅｃｏｎｄｌｙ，ｗｉｔｈｔｈｅｈｅｌｐｏｆｔｈｅｒｏｕｇｈｅｖａｌｕａｔｉｏｎ
ｃｒｉｔｅｒｉｏｎ，ｗｅｏｂｔａｉｎｔｈｅｃｏｕｐｌｅｓｏｆｐｏｉｎｔ，ｅａｃｈｏｆｗｈｉｃｈ
ｈａｓｔｈｅｓａｍｅｖａｌｕｅａｓｔｈｅｏｔｈｅｒ，

Ｑ（１）１ ＝（１７．７０２，１８．７０２，１９．２１８）ａｎｄ
Ｑ（１）２ ＝（２３．２０２，１４．０１３，１９．２１８）
Ｑ（２）１ ＝（１９．７０２，１８．７０２，１７．５０２）ａｎｄ
Ｑ（２）２ ＝（１９．７０２，２２．４０２，１３．０５８）
Ｑ（３）１ ＝（１６．９１２，１７．４９５，２１．５１５）ａｎｄ
Ｑ（３）２ ＝（２０．４１２，１７．４９５，１４．１４８）
Ｔｈｉｒｄｌｙ，ｗｉｔｈｔｈｅｐｒｅｆｅｒｅｎｃｅｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ，ｗｅ

ｐｒｏｃｅｅｄｔｏｏｂｔａｉｎａｇｏｏｄｅｖａｌｕａｔｉｏｎｃｒｉｔｅｒｉｏｎ．Ｗｅｓｏｌｖｅ
ｔｈｅｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｐｒｏｂｌｅｍ（１），ｄｕｒｉｎｇｗｈｉｃｈｗｅｓｅａｒｃｈ
ｆｏｒｔｈｅｐａｒａｍｅｔｅｒｓｔｏｇｅｔｔｈｅｓｍａｌｌｅｓｔＦＭ′ｒ（Ｆ（Ｘ））
ｐｏｓｓｉｂｌｅ．ＴｈｅｎｗｅｇｅｔＨ′ ＝ （３４．５１０，３２．６３７，
２５．３６９），（ａ′１，ａ′２，ａ′３）＝（０．３３，０．３３，０．３４），ａｎｄ
Ｐ′＝２．ＴｈｅＦＭ′ｒ（Ｆ（Ｘ））＝０．００３４５．

ＴｈｅｎｔｏｇｅｔｔｈｅＰＯＯｓｅｔ，ｗｅｓｏｌｖｅｒ′（Ｑ′）＝
ｍａｘ
Ｑ∈Ｆ（Ｘ）

ｒ′（Ｑ）ｔｏｇｅｔＱ′＝（２１．８５０，２１．２１０，１７．４８９）．

Ａｎｄｗｅｓｏｌｖｅｄ ｍａｘ
Ｑ
Ｑ－Ｑ

 

′ ＝３０．９７１．Ｓｏ，ｔｈｅ

ＰＯＯｓｅｔＭＳ＝｛Ｑ｜０≥ ｒ′（Ｑ）－ｒ′（Ｑ′）≥－３０．９７１
×０．００３４５＝－０．１０６８｝．
Ｆｉｎａｌｌｙ，ｕｓｉｎｇｔｈｅＧＤＦｍｅｔｈｏｄ，ｗｉｔｈｉｎＭＳｗｅ

ｏｂｔａｉｎｔｈｅｂｅｓｔｃｏｍｐｒｏｍｉｓｅｏｂｊｅｃｔｉｖｅｓｏｌｕｔｉｏｎＱ（） ＝
（２１．９０４，２０．９８６，１７．７０９）．Ｔｈｅｂｅｓｔｃｏｍｐｒｏｍｉｓｅ
ｓｏｌｕｔｉｏｎｉｓｘ（） ＝（１０．１１９，１０．９２４，９．２５７）．

３ Ｃｏｎｃｌｕｓｉｏｎ

Ｉｎｔｈｅｂｅｇｉｎｎｉｎｇ，ｗｅｈａｖｅｓｕｒｖｅｙｅｄｔｈｅｔｗｏ
ｄｅｆｅｃｔｓｏｆｏｌｄｍｅｔｈｏｄｓｆｏｒｐｒｏｂｌｅｍｓｏｆｇｏａｌｔｙｐｅ．Ｔｈｅｎ
ｉｎｓｅｃｔｉｏｎ１，ｗｅａｐｐｌｉｅｄｏｔｈｅｒｔｙｐｅｏｆｄｅｃｉｓｉｏｎｍａｋｉｎｇ
ｍｅｔｈｏｄｆｏｒｔｈｉｓｋｉｎｄｏｆｐｒｏｂｌｅｍｓ．Ｔｈｅｎｕｍｅｒｉｃａｌ
ｅｘａｍｐｌｅｉｎｓｅｃｔｉｏｎ２ｉｌｌｕｓｔｒａｔｅｓｔｈｅｍｅｔｈｏｄｈａｖｉｎｇ
ａｖｏｉｄｅｄｔｈｅｄｅｆｅｃｔｓａｎｄｔｈｅｐｒａｃｔｉｃａｌｅｓｓｅｎｃｅｏｆｔｈｅ
ｍｅｔｈｏｄ．

Ｒｅｆｅｒｅｎｃｅｓ

［１］ＳｈｉｎＷａｎＳ，ＲａｖｉｎｄｒａｎＡ．Ｉｎｔｅｒａｃｔｉｖｅｍｕｌｔｉｐｌｅｏｂｊｅｃｔｉｖｅｏｐｔｉ
ｍｉｚａｔｉｏｎ：ｓｕｒｖｅｙＩ— ｃｏｎｔｉｎｕｏｕｓｃａｓｅ［Ｊ］．ＣｏｍｐｕｔｅｒｓＯｐｓ
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基于评价准则的目标理想点类型多目标决策方法
蒋尚华 冯勤超 江孝感 徐南荣

（东南大学经济管理学院，南京 ２１００９６）

摘 要 现有的求解目标理想点类型决策问题的方法———目标规划法，在某种程度上是较为常用

的方法．本文分析了该问题及方法的特点．在此基础上发现了该方法的缺陷并加以指出．为了克服
这些缺陷，利用了评价准则及其偏差测度的概念，提出并运用了基于评价准则的方法，给出了一个

数值运算的例子，展示了该方法的可用性及有效性．我们发现了一种新类型的方法来求解目标理想
点类型决策问题．
关键词 多目标决策，评价准则，偏差测度，准最优目标集

中图分类号 Ｆ２０２

８５２ ＪｉａｎｇＳｈａｎｇｈｕａ，ＦｅｎｇＱｉｎｃｈａｏ，ＪｉａｎｇＸｉａｏｇａｎ，ａｎｄＸｕＮａｎｒｏｎｇ


