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ｒｅｐｌａｃｅｄ．

１．２ Ｂｌｅｎｄｃｒｏｓｓｏｖｅｒ

ＩｎＢＬＸα，ｏｆｆｓｐｒｉｎｇａｒｅｇｅｎｅｒａｔｅｄａｓｆｏｌｌｏｗｓ：
１）Ｃｈｏｏｓｅｔｗｏｐａｒｅｎｔｓｘ１，ｘ２ｒａｎｄｏｍｌｙｆｒｏｍｔｈｅ

ｐｏｐｕｌａｔｉｏｎ；
２）Ａｖａｌｕｅｏｆｅａｃｈｅｌｅｍｅｎｔｘｉｃｏｆｔｈｅｏｆｆｓｐｒｉｎｇ

ｖｅｃｔｏｒｘｃｉｓｃｈｏｓｅｎｒａｎｄｏｍｌｙｆｒｏｍｔｈｅｉｎｔｅｒｖａｌ［Ｘｉ１，
Ｘｉ２］ｆｏｌｌｏｗｉｎｇｔｈｅｕｎｉｆｏｒｍｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎ

Ｘ１ｉ＝ｍｉｎ（ｘ１ｉ，ｘ２ｉ）－αｄｉ
Ｘ２ｉ＝ｍａｘ（ｘ１ｉ，ｘ２ｉ）＋αｄｉ
ｄｉ＝ ｘ１ｉ－ｘ２

}
ｉ
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ｗｈｅｒｅｘｉ１ａｎｄｘｉ２ａｒｅｔｈｅｉｔｈｅｌｅｍｅｎｔｓｏｆｘ１ａｎｄｘ２；
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基于改进遗传算法进化神经网络
温秀兰１，２ 宋爱国１ 段江海１ 王一清１

（１东南大学仪器科学与工程系，南京２１００９６）
（２内蒙古工业大学机械学院，呼和浩特 ０１００６２）

摘 要 本文提出一种新颖的基于实数编码的改进遗传算法用于前馈神经网络的训练，进而实现

对非线性系统预测．该改进遗传算法采用基于代沟最小的代选择模型，选用 ＢＬＸα混合交叉算子．
与经典的基于二进制编码的遗传算法相比较，该算法不需要编码和解码，所以计算速度快；且不需

要根据经验设置交叉和变异概率，因而算法简单、鲁棒性强、优化效率高．同时给出了应用该算法对
前馈神经网络进化时的计算流程．仿真结果证实该方法对非线性系统进行预测是快速有效的．
关键词 遗传算法，神经网络，非线性预测
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