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一种混合集结算子及其在多属性决策中的应用
徐泽水 达庆利

（东南大学经济管理学院，南京 ２１００９６）

摘 要 结合加性加权平均（ＡＷＭ）算子和有序加权平均（ＯＷＡ）算子的特点，提出了一种集结决
策信息的混合集结（ＨＡ）算子，并提出了一种基于混合集结（ＨＡ）算子的多属性决策方法．理论分
析和数值结果表明：混合集结（ＨＡ）算子同时推广了加性加权平均（ＡＷＭ）算子和有序加权平均
（ＯＷＡ）算子，它不仅能反映所给数据自身的重要性程度，而且还体现了数据所在位置的重要性程
度．因此，混合集结（ＨＡ）算子在实际应用中能更好地反映现实情况．最后进行了实例分析．
关键词 多属性决策；集结；算子
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