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基于关系矩阵的异构本体间近似查询
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摘要牶提出一种基于关系矩阵的异构本体信息系统间近似查询方法．首先定义关系矩阵表达不同
本体的概念间关系牞然后给出一个重写查询方法．利用２个本体的概念间包含关系牞将一个本体中
的查询重写为另一个本体中的近似查询牞从而解决本体异构问题．并提出用向量表示查询牞通过查
询向量和关系矩阵计算的结果考虑不同本体概念间的不相交关系牞得到比现有方法更精确的近似
查询结果．该方法可由机器自动完成牞易于实现且速度快．
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