
ＪｏｕｒｎａｌｏｆＳｏｕｔｈｅａｓｔＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙ牗ＥｎｇｌｉｓｈＥｄｉｔｉｏｎ牘　Ｖｏｌ．２１牞Ｎｏ．２牞ｐｐ．２２９ ２３２ Ｊｕｎｅ２００５　ＩＳＳＮ１００３—７９８５

Ｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄ
ｏｆｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓａｎｄｉｔｓａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎ

ＦａｎｇＦｅｎ　　ＷａｎｇＨａｉｙａｎ

牗ＣｏｌｌｅｇｅｏｆＥｃｏｎｏｍｉｃｓａｎｄＭａｎａｇｅｍｅｎｔ牞ＳｏｕｔｈｅａｓｔＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙ牞Ｎａｎｊｉｎｇ２１００９６牞Ｃｈｉｎａ牘

Ａｂｓｔｒａｃｔ牶Ｔｏｉｍｐｒｏｖｅｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎａｃｃｕｒａｃｙｏｆｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ牞ａｎｅｗｍｅｔｈｏｄｆｏｒｍｅｄｏｎｔｈｅｂａｓｉｓｏｆｌｏｃａｌ
ｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｉｓｐｒｏｐｏｓｅｄ．Ｔｈｅｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｐｈａｓｅｓｐａｃｅｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｉｏｎｔｈｅｏｒｙｉｓｕｔｉｌｉｚｅｄｔｏｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔ
ｔｈｅｐｈａｓｅｓｐａｃｅｆｉｒｓｔｌｙ牞ａｎｄｏｎｉｔｓｂａｓｉｓ牞ａｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｆｕｎｃｔｉｏｎｉｓａｐｐｌｉｅｄｔｏｃｏｎｓｔｒｕｃｔｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｏｄｅｌ牞ｔｈｅｎ
ｔｈｅｐａｒａｍｅｔｅｒｓｏｆｔｈｅｍｏｄｅｌａｃｃｏｒｄｉｎｇｔｏｔｈｅｄａｔａｍａｔｒｉｘｂｕｉｌｔｗｉｔｈｔｈｅｅｍｂｅｄｄｉｎｇｄｉｍｅｎｓｉｏｎｓａｒｅｅｓｔｉｍａｔｅｄａｎｄ
ａｏｎｅｓｔｅｐｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｖａｌｕｅｉｓｃａｌｃｕｌａｔｅｄ．Ａｎｅｓｔｉｍａｔｅａｎｄｏｎｅｓｔｅｐｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｖａｌｕｅｉｓｃａｌｃｕｌａｔｅｄ．Ｆｉｎａｌｌｙ牞ｔｈｅ
ｍｅａｎｓｑｕａｒｅｄｒｏｏｔｓｔａｔｉｓｔｉｃｓａｒｅｕｓｅｄｔｏｅｓｔｉｍａｔｅｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｅｆｆｅｃｔ．Ｔｈｅｓｉｍｕｌａｔｉｏｎｒｅｓｕｌｔｓｏｂｔａｉｎｅｄｂｙｔｈｅ
ＬｏｒｅｎｚｓｙｓｔｅｍａｎｄｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｒｅｓｕｌｔｓｏｆｔｈｅＳｈａｎｇｈａｉｃｏｍｐｏｓｉｔｅｉｎｄｅｘｓｈｏｗｔｈａｔｔｈｅｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌ
ｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｅｒｒｏｒｓｏｆｔｈｅｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓａｒｅｓｍａｌｌａｎｄｉｔｓｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎａｃｃｕｒａｃｙｉｓｍｕｃｈｈｉｇｈｅｒｔｈａｎ
ｔｈａｔｏｆｔｈｅｕｎｉｖａｒｉａｔｅｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ．
Ｋｅｙｗｏｒｄｓ牶ｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ牷ｐｈａｓｅｓｐａｃｅｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｉｏｎ牷ｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎ牷ｓｔｏｃｋｍａｒｋｅｔ

Ｒｅｃｅｉｖｅｄ２００４１１１１．
Ｂｉｏｇｒａｐｈｉｅｓ牶ＦａｎｇＦｅｎ牗１９７７—牘牞ｆｅｍａｌｅ牞ｇｒａｄｕａｔｅ牷ＷａｎｇＨａｉｙａｎ牗ｃｏｒｒｅｓｐｏｎｄｉｎｇａｕｔｈｏｒ牘牞ｍａｌｅ牞ｄｏｃｔｏｒ牞ａｓｓｏｃｉａｔｅｐｒｏｆｅｓｓｏｒ牞ｈｙｗａｎｇ＠ｓｅｕ．ｅｄｕ．ｃｎ．

Ｉｎｐｒａｃｔｉｃａｌｐｒｏｂｌｅｍｓ牞ｉｔｉｓｈａｒｄｔｏｂｕｉｌｄｕｐｅｘａｃｔａｎａｌｙｔｉｃｍｏｄｅｌｓｆｏｒｃｏｍｐｌｅｘｓｙｓｔｅｍｓ牗ｓｕｃｈａｓｔｈｅｓｔｏｃｋ
ｍａｒｋｅｔ牘ｂｅｃａｕｓｅｔｈｅｉｒｃｏｎｓｔｒｕｃｔｉｏｎｓａｒｅｖｅｒｙｉｎｔｒｉｃａｔｅａｎｄｔｈｅｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎａｖａｉｌａｂｌｅｉｓｉｎｃｏｍｐｌｅｔｅａｎｄｉｎａｃｃｕｒａｔｅ．
Ｃｏｍｐｌｅｘｓｙｓｔｅｍｓａｒｅｕｓｕａｌｌｙａｎａｌｙｚｅｄｂｙｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓｏｂｓｅｒｖｅｄｏｒｍｅａｓｕｒｅｄｆｒｏｍｔｈｅｓｙｓｔｅｍｓ．Ｉｎｔｈｅｃｏｎｖｅｎｔｉｏｎａｌ
ｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｓｔｕｄｉｅｓ牞ｍｏｓｔｏｆｔｈｅｍｅｔｈｏｄｓａｒｅｂａｓｅｄｏｎｔｈｅｕｎｉｖａｒｉａｔｅｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ．Ｈｏｗｅｖｅｒ牞ｔｈｅｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅ
ｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓｃａｎａｌｗａｙｓｂｅｏｂｓｅｒｖｅｄｏｒｍｅａｓｕｒｅｄｆｒｏｍｔｈｅｃｏｍｐｌｅｘｓｙｓｔｅｍ．Ｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｅｒｒｏｒｓｗｉｔｈｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅ
ｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓａｒｅｍｕｃｈｓｍａｌｌｅｒｔｈａｎｔｈｏｓｅｗｉｔｈｕｎｉｖａｒｉａｔｅｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓｗｈｅｎｕｓｉｎｇｔｈｅｌｏｃａｌｍｅａｎｐｒｅ
ｄｉｃｔｉｏｎ牞ｌｏｃａｌｌｉｎｅａｒｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎａｎｄＢＰｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｓｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎ犤１犦．Ｉｎｔｈｉｓｐａｐｅｒｗｅｅｘｔｅｎｄｔｈｅｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌ
ｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄ犤２牞３犦ｆｒｏｍｔｈｅｕｎｉｖａｒｉａｔｅｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓｔｏｔｈｅｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ．

１　ＰｈａｓｅＳｐａｃｅＲｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｉｏｎ

ＳｕｐｐｏｓｅｔｈａｔｗｅｈａｖｅｏｂｓｅｒｖｅｄａｎＭｄｉｍｅｎｓｉｏｎａｌｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ狖ｘｎ狚
Ｎ
ｎ＝１＝狖牗ｘ１牞ｎ牞ｘ２牞ｎ牞爥牞

ｘＭ牞ｎ牘狚
Ｎ
ｎ＝１．Ａｓｉｎｔｈｅｃａｓｅｏｆａｕｎｉｖａｒｉａｔｅｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ牗ｗｈｅｒｅＭ＝１牘牞ｗｅｍａｋｅｔｈｅｔｉｍｅｄｅｌａｙｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｉｏｎ牶
　　Ｖｎ ＝狖ｘ１牞ｎ牞ｘ１牞ｎ－τ１牞爥牞ｘ１牞牗ｍ１－１牘τ１牷ｘ２牞ｎ牞ｘ２牞ｎ－τ２牞爥牞ｘ２牞牗ｍ２－１牘τ２牷爥牷

ｘＭ牞ｎ牞ｘＭ牞ｎ－τＭ牞爥牞ｘＭ牞牗ｍＭ－１牘τＭ狚　　ｎ＝Ｊ０牞Ｊ０＋１牞爥牞Ｎ牷Ｊ０ ＝ｍａｘ１≤ｉ≤Ｍ
牗ｍｉ－１牘τｉ＋１ 牗１牘

ｗｈｅｒｅτｉ牞ｍｉ牗ｉ＝１牞２牞爥牞Ｍ牘ａｒｅｔｈｅｔｉｍｅｄｅｌａｙｓａｎｄｔｈｅｅｍｂｅｄｄｉｎｇｄｉｍｅｎｓｉｏｎｓ牞ｒｅｓｐｅｃｔｉｖｅｌｙ
犤４牞５犦．Ｆｏｌｌｏｗｉｎｇ

Ｔａｋｅｎｓｓｄｅｌａｙｅｍｂｅｄｄｉｎｇｔｈｅｏｒｅｍ犤６犦牞ｗｈｅｎｍ＝∑
Ｍ

ｉ＝１
ｍｉｏｒｅａｃｈｍｉｉｓｌａｒｇｅｅｎｏｕｇｈ牞ｔｈｅｒｅｅｘｉｓｔｓａｎＭｃｏｎｔｉｎｕｅｄ

ｆｕｎｃｔｉｏｎｆｉ牶Ｒ
ｍ→Ｒ牞ｓｕｃｈｔｈａｔ

ｘｉ牞ｎ＋１＝ｆｉ牗Ｖｎ牘　　ｉ＝１牞２牞爥牞Ｍ 牗２牘
ＴｈｕｓｔｈｅｅｖｏｌｕｔｉｏｎｆｒｏｍＶｎｔｏｘｉ牞ｎ＋１ｒｅｆｌｅｃｔｓｔｈｅｍｏｔｉｏｎｏｆｔｈｅｏｒｉｇｉｎａｌｕｎｋｎｏｗｎｄｙｎａｍｉｃｓ．Ｔｈｉｓｍｅａｎｓｔｈａｔｔｈｅｇｅ
ｏｍｅｔｒｉｃａｌｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃｓｏｆｔｈｅａｔｔｒａｃｔｏｒｉｎｔｈｅｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｅｄｓｐａｃｅａｒｅｅｑｕｉｖａｌｅｎｔｔｏｔｈｅｏｒｉｇｉｎａｌｓｔａｔｅｓｐａｃｅ．Ｓｏａｎｙ
ｄｉｆｆｅｒｅｎｔｉａｌｏｒｔｏｐｏｌｏｇｉｃａｌｉｎｖａｒｉａｎｔｑｕａｎｔｉｔｉｅｓｃｏｍｐｕｔｅｄｆｏｒｔｈｅｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｅｄａｔｔｒａｃｔｏｒａｒｅｉｄｅｎｔｉｃａｌｔｏｔｈｏｓｅｉｎｔｈｅ
ｏｒｉｇｉｎａｌｓｔａｔｅｓｐａｃｅ．

Ｗｅｆｉｎｄｔｈｅｔｉｍｅｄｅｌａｙｓτｉｗｉｔｈｔｈｅｍｕｔｕａｌａｖｅｒａｇｅｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄ
犤６牞７犦ｓｅｐａｒａｔｅｌｙｆｏｒｅａｃｈｕｎｉｖａｒｉａｔｅ

ｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ狖ｘｉ牞ｎ狚
Ｎ
ｎ＝１牞ｉ＝１牞２牞爥牞Ｍ．Ｗｅｕｓｅｔｈｅｓａｍｅｍｅｔｈｏｄｆｏｒｃｈｏｏｓｉｎｇｔｈｅｅｍｂｅｄｄｉｎｇｄｉｍｅｎｓｉｏｎｓｍｉａｓｔｈａｔ

ｏｆＲｅｆ．犤５犦．



２　ＬｏｃａｌＰｏｌｙｎｏｍｉａｌＰｒｅｄｉｃｔｉｏｎｏｆＭｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅＣｈａｏｔｉｃＴｉｍｅＳｅｒｉｅｓ

ＳｕｐｐｏｓｅｔｈａｔｔｈｅｓｔａｔｅｖｅｃｔｏｒａｔｔｉｍｅＴｉｓＶＴ．ＴｉｍｅｐｌａｔｅｒｔｈａｎＴｏｎａｔｔｒａｃｔｏｒｉｓａｐｐｒｏｘｉｍａｔｅｄｂｙｔｈｅｆｕｎｃｔｉｏｎ
ｘ１牞Ｔ＋ｐｆ１牗ＶＴ牘 牗３牘

ｗｈｅｒｅｘ１牞Ｔ＋ｐｉｓｄｅｔｅｒｍｉｎｅｄｂｙｔｈｅｄｔｈｏｒｄｅｒｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｆｉ牗ＶＴ牘

　　ｘ１牞Ｔ＋ｐｆｉ牗ＶＴ牘＝ｆ０＋∑
ｍ１－１

ｋ１＝０
ｆ牗１牘１ｋ１ｘ１牞Ｔ－ｋ１τ１＋爥＋ ∑

ｍ１－１

ｋｄ＝ｋｄ－１牞爥牞ｋ２＝ｋ１牞ｋ１＝０
ｆ牗１牘ｄｋ１ｋ２爥ｋｄｘ１牞Ｔ－ｋ１τ１爥ｘ１牞Ｔ－ｋｄτ１＋

∑
ｍ２－１

ｋ１＝０
ｆ牗２牘１ｋ１ｘ２牞Ｔ－ｋ１τ２＋爥 ＋ ∑

ｍ２－１

ｋｄ＝ｋｄ－１牞爥牞ｋ２＝ｋ１牞ｋ１＝０
ｆ牗２牘ｄｋ１ｋ２爥ｋｄｘ２牞Ｔ－ｋ１τ２爥ｘＭ牞Ｔ－ｋｄτ２＋爥 ＋

∑
ｍＭ－１

ｋ１＝０
ｆ牗Ｍ牘１ｋ１ ｘＭ牞Ｔ－ｋ１τＭ ＋爥 ＋ ∑

ｍＭ－１

ｋｄ＝ｋｄ－１牞爥ｋ２＝ｋ１牞ｋ１＝０
ｆ牗Ｍ牘ｄｋ１ｋ２爥ｋｄｘＭ牞Ｔ－ｋ１τＭ爥ｘＭ牞Ｔ－ｋｄτＭ 牗４牘

Ｉｎｔｈｅｌｏｃａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄ牞ｔｈｅｃｈａｎｇｅｏｆＶＴｗｉｔｈｔｉｍｅｏｎｔｈｅａｔｔｒａｃｔｏｒｉｓａｓｓｕｍｅｄｔｏｂｅｔｈｅｓａｍｅａｓｔｈｏｓｅ
ｏｆｎｅａｒｂｙｐｏｉｎｔｓ牞ＶＴｈ牗ｈ＝１牞２牞爥牞ｋ牘．ＵｓｉｎｇｋｏｆＶＴｈａｎｄＶＴｈ＋ｐ牞ｆｏｒｗｈｉｃｈｔｈｅｖａｌｕｅｓａｒｅａｌｒｅａｄｙｋｎｏｗｎ牞ｔｈｅｃｏｅｆ
ｆｉｃｉｅｎｔｏｆｆｉｓｄｅｔｅｒｍｉｎｅｄｂｙｔｈｅｓｏｌｕｔｉｏｎｏｆｔｈｅｆｏｌｌｏｗｉｎｇｅｑｕａｔｉｏｎ．

ｖＡｆ 牗５牘
ｗｈｅｒｅ

ｖ＝狖ｘＴ１＋ｐ牞ｘＴ２＋ｐ牞爥牞ｘＴｋ＋ｐ狚
Ｔ 牗６牘

ｆ＝狖ｆ０牞ｆ
牗１牘
１０牞爥牞ｆ

牗１牘
１牗ｍ１－１牘牞爥牞ｆ

牗Ｍ牘
１０ 牞爥牞ｆ

牗Ｍ牘
１牗ｍＭ－１牘牞爥牞ｆ

牗Ｍ牘
ｄ牗ｍＭ－１牘爥 牗ｍＭ－１牘狚

Ｔ 牗７牘

ａｎｄＡｉｓｔｈｅｋ×ｓ牗ｓ＝∑
Ｍ

ｉ＝１
Ｃｄｍｉ＋ｄ－Ｍ＋１牘ｍａｔｒｉｘ

Ａ＝

１ ｘ１牞Ｔ１ 爥 ｘ１牞Ｔ１－牗ｍ１－１牘τ１ ｘ２１牞Ｔ１ 爥 ｘｄ１牞Ｔ１ 爥 ｘＭ牞Ｔ１ 爥 ｘｄＭ牞Ｔ１－牗ｍＭ－１牘τＭ
１ ｘ１牞Ｔ２ 爥 ｘ１牞Ｔ２－牗ｍ１－１牘τ１ ｘ２１牞Ｔ２ 爥 ｘｄ１牞Ｔ２ 爥 ｘＭ牞Ｔ２ 爥 ｘｄＭ牞Ｔ２－牗ｍＭ－１牘τＭ爥 爥 爥 爥 爥 爥 爥

１ ｘ１牞Ｔｋ 爥 ｘ１牞Ｔｋ－牗ｍ１－１牘τ１ ｘ２１牞Ｔｋ 爥 ｘｄ１牞Ｔｋ 爥 ｘＭ牞Ｔｋ 爥 ｘｄＭ牞Ｔｋ－牗ｍＭ－１牘τ













Ｍ

牗８牘

Ｉｎｏｒｄｅｒｔｏｏｂｔａｉｎａｓｔａｂｌｅｓｏｌｕｔｉｏｎ牞ｔｈｅｎｕｍｂｅｒｏｆｒｏｗｓｉｎｔｈｅｍａｔｒｉｘＡｍｕｓｔｓａｔｉｓｆｙｔｈｅｇｉｖｅｎｒｅｌａｔｉｏｎ牶
ｋ≥ｓ 牗９牘

Ｉｎｔｈｉｓｐａｐｅｒｔｈｅｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｏｒｄｅｒｄｉｓｔａｋｅｎａｓｄ＝２牞ａｎｄｐｉｓｔａｋｅｎａｓｐ＝１ｉｎＥｑ．牗４牘．Ｆｕｒｔｈｅｒｍｏｒｅ牞ｉｎｏｒ
ｄｅｒｔｏｅｖａｌｕａｔｅｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｒｅｓｕｌｔ牞ｗｅｕｓｅｔｈｅｆｏｌｌｏｗｉｎｇｉｎｄｉｃｅｓ牞ｎａｍｅｌｙｔｈｅｒｏｏｔｍｅａｎｓｑｕａｒｅｄｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｅｒｒｏｒ
牗ＲＭＳＥ牘ａｎｄｎｏｒｍａｌｉｚｅｄｍｅａｎｓｑｕａｒｅｄｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｅｒｒｏｒ牗ＮＭＳＥ牘ｄｅｓｃｒｉｂｅｄｉｎＲｅｆ．犤１犦．

３　Ｓｉｍｕｌａｔｉｏｎ

ＣｏｎｓｉｄｅｒｔｈｅＬｏｒｅｎｚｓｙｓｔｅｍ
ｄｘ１
ｄｔ＝σ牗ｘ２－ｘ１牘牞

ｄｘ２
ｄｔ＝ｘ１牗Ｒ－ｘ３牘－ｘ２牞

ｄｘ３
ｄｔ＝ｘ１ｘ２－ｂｘ３牞ｗｈｅｒｅσ＝１０牞Ｒ＝２８

ａｎｄｂ＝８／３．Ｔｈｅｉｎｉｔｉａｌｐｏｉｎｔｓａｒｅｘ１牞０＝１５３４牞ｘ２牞０＝１３６８ａｎｄｘ３牞０＝３７９１ａｎｄｔｈｅｓｔｅｐｌｅｎｇｔｈｏｆｔｈｅｉｎｔｅｇｒａｌｉｓ
ｈ＝００４．ＷｅｕｓｅｔｈｅｆｏｕｒｔｈｏｒｄｅｒＲｕｎｇｅＫｕｔｅｉｎｔｅｇｒａｌｍｅｔｈｏｄａｎｄｏｂｔａｉｎｔｗｏｓｉｍｕｌａｔｅｄｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓｏｆｘ１ａｎｄｘ２
ｉｎｄｉｖｉｄｕａｌｌｙｗｉｔｈ１．２１×１０４ｄａｔａｐｏｉｎｔｓ．Ｔｏｒｅｄｕｃｅｔｈｅｉｎｆｌｕｅｎｃｅｏｆｔｒａｎｓｉｔｉｏｎ牞ｗｅａｂａｎｄｏｎｆｉｒｓｔ１０４ｄａｔａｐｏｉｎｔｓ
ａｎｄｏｎｌｙｋｅｅｐｔｈｅｌａｓｔ２１００ｄａｔａｐｏｉｎｔｓ．Ｔｈｅｆｏｒｍｅｒ２０００ｄａｔａｐｏｉｎｔｓａｒｅｕｓｅｄｔｏｔｒａｉｎｓａｍｐｌｅｓａｎｄｔｈｅｌａｔｔｅｒ１００
ｄａｔａｐｏｉｎｔｓａｒｅｕｓｅｄａｓａｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｄａｔａｓｅｔ．

Ｆｏｒｔｈｅｕｎｉｖａｒｉａｔｅｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ狖ｘ１牞ｎ狚
２０００
ｎ＝１牞ｗｅｏｂｔａｉｎτ＝４ａｎｄｍ＝３

犤４犦．Ｗｅｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔａｐｈａｓｅｓｐａｃｅｗｉｔｈ
牗ｘ１牞ｎ牞ｘ１牞ｎ－４牞ｘ１牞ｎ－８牘．Ｔｈｅｎｗｅｇｅｔｔｈｅｓｐｅｃｉｆｉｃｏｎｅｓｔｅｐｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｅｑｕａｔｉｏｎ牶

　　ｘ１牞Ｔ＋１ｆ１牗ＶＴ牘＝ｆ０＋ｆ
牗１牘
１０ ｘ１牞Ｔ＋ｆ

牗１牘
１１ ｘ１牞Ｔ－４＋ｆ

牗１牘
１２ ｘ１牞Ｔ－８＋ｆ

牗１牘
２００ｘ

２
１牞Ｔ＋ｆ

牗１牘
２０１ｘ１牞Ｔｘ１牞Ｔ－４＋

ｆ牗１牘２０２ｘ１牞Ｔｘ１牞Ｔ－８＋ｆ
牗１牘
２１１ｘ

２
１牞Ｔ－４＋ｆ

牗１牘
２１２ｘ１牞Ｔ－４ｘ１牞Ｔ－８＋ｆ

牗２牘
２２２ｘ

２
１牞Ｔ－８ 牗１０牘

Ｆｏｒｔｈｅｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ狖牗ｘ１牞ｎ牞ｘ２牞ｎ牘狚
２０００
ｎ＝１牞ｗｅｏｂｔａｉｎτ１＝τ２＝４牞ｍ１＝２牞ｍ２＝１

犤４犦．Ｗｅｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔａ
ｐｈａｓｅｓｐａｃｅｗｉｔｈ牗ｘ１牞ｎ牞ｘ１牞ｎ－４牞ｘ２牞ｎ牘．Ｔｈｅｎｗｅｇｅｔｔｈｅｓｐｅｃｉｆｉｃｏｎｅｓｔｅｐｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｅｑｕａｔｉｏｎ牶

ｘ１牞Ｔ＋１ｆ１牗ＶＴ牘＝ｆ０＋ｆ
牗１牘
１０ ｘ１牞Ｔ＋ｆ

牗１牘
１１ ｘ１牞Ｔ－４＋ｆ

牗１牘
２００ｘ

２
１牞Ｔ＋ｆ

牗１牘
２０１ｘ１牞Ｔｘ１牞Ｔ－４＋

ｆ牗１牘２１１ｘ
２
１牞Ｔ－４＋ｆ

牗２牘
１０ ｘ２牞Ｔ＋ｆ

牗２牘
２００ｘ

２
２牞Ｔ 牗１１牘

Ｔｈｅｎｕｍｂｅｒｏｆｔｈｅｎｅａｒｅｓｔｎｅｉｇｈｂｏｒｓｉｓ１２牗ｉ．ｅ．ｋ＝１２牘．ＴｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｅｒｒｏｒｓａｒｅｓｈｏｗｎｉｎＴａｂ１．

０３２ ＦａｎｇＦｅｎ牞ａｎｄＷａｎｇＨａｉｙａｎ



Ｔａｂ１　Ｏｎｅｓｔｅｐｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｅｒｒｏｒｓｏｆｔｈｅｌａｓｔ１００ｄａｔａｐｏｉｎｔｓ

Ｍｅｔｈｏｄ Ｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ ｋ εＲＭＳＥ εＮＭＳＥ

Ｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌ
Ｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎ

Ｕｎｉｖａｒｉａｔｅ １２ ７．１×１０－３ ８０３１４×１０－７

Ｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅ １２ １．２×１０－３ ２２９４１×１０－８

　　ＦｒｏｍＴａｂ１牞ｗｅｃａｎｓｅｅｔｈａｔｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｅｄｒｅｓｕｌｔｓｗｉｔｈｔｈｅｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄ
ａｒｅｉｎｅｘｔｒｅｍｅｌｙｇｏｏｄａｇｒｅｅｍｅｎｔｗｉｔｈｔｈｅｒｅａｌｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ牞ａｎｄｔｈｅｒｅｓｕｌｔｓａｒｅｂｅｔｔｅｒｔｈａｎｔｈｏｓｅｗｉｔｈｔｈｅｕｎｉｖａｒｉａｔｅ
ｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄ．

４　Ａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎ

Ａｓｉｓｗｅｌｌｋｎｏｗｎ牞ｄａｔａｏｆｔｈｅｓｔｏｃｋｍａｒｋｅｔ牞ｅ．ｇ．牞ｓｔｏｃｋｐｒｉｃｅｓ牞ｏｆｔｅｎｓｈｏｗｓｇｒｅａｔｌｙｃｏｍｐｌｉｃａｔｅｄｂｅｈａｖｉｏｒ牞
ｔｈｅｒｅｆｏｒｅｉｔｉｓｖｅｒｙｄｉｆｆｉｃｕｌｔｔｏｐｒｅｄｉｃｔｉｔｓｍｏｖｅｍｅｎｔａｃｃｕｒａｔｅｌｙ．Ｉｎｏｒｄｅｒｔｏｓｅｔｕｐａｇｏｏｄｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｏｄｅｌａｂｏｕｔ
ｓｕｃｈｆｉｎａｎｃｉａｌｉｎｄｉｃｅｓ牞ｔｏｓｅｅｋａｓｕｉｔａｂｌｅｖａｒｉａｂｌｅａｆｆｅｃｔｉｎｇｐｒｉｃｅｉｎｄｅｘｉｓｉｍｐｏｒｔａｎｔ．ＩｎＲｅｆ．犤８犦牞ｔｈｅａｕｔｈｏｒｓｈａｖｅ
ｐｒｏｖｅｎｔｈｅｃｈａｏｓｏｆＳｈａｎｇｈａｉｓｅｃｕｒｉｔｉｅｓｍａｒｋｅｔ牞ｓｏｗｅｃａｎａｐｐｌｙｔｈｅｃｈａｏｔｉｃｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｇｉｖｅｎｉｎｔｈｉｓｐａｐｅｒ
ｔｏｔｈｅｓｔｏｃｋｍａｒｋｅｔ．Ｉｎｔｈｉｓｐａｐｅｒ牞ａｓｗｅｌｌａｓｔｈｅｃｏｍｐｏｓｉｔｅｉｎｄｅｘ牞ｔｈｅＣｈａｎｇｉｎｄｅｘｉｓｃｏｎｓｉｄｅｒｅｄ牞ｓｉｎｃｅｉｔｉｓｏｎｅｏｆ
ｔｈｅｋｅｙｆａｃｔｏｒｓｉｎｆｌｕｅｎｃｉｎｇｔｈｅｄｅａｌｅｒｓｍｉｎｄ．

ＷｅｓｅｌｅｃｔｅｄｔｈｅＳｈａｎｇｈａｉｃｏｍｐｏｓｉｔｅｉｎｄｅｘａｎｄｔｈｅＣｈａｎｇｉｎｄｅｘａｓｔｗｏｖａｒｉａｎｔｓａｎｄｗｅｕｓｅｄｔｈｅｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅ
ｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｔｏｐｒｅｄｉｃｔｔｈｅＳｈａｎｇｈａｉｃｏｍｐｏｓｉｔｅｉｎｄｅｘ．Ｗｅｓｅｌｅｃｔｅｄ１０６９ｄａｔａｐｏｉｎｔｓｆｒｏｍ
ｔｈｅＳｈａｎｇｈａｉｃｏｍｐｏｓｉｔｅｉｎｄｅｘａｎｄｔｈｅＣｈａｎｇｉｎｄｅｘｉｎｄｉｖｉｄｕａｌｌｙｆｒｏｍＤｅｃｅｍｂｅｒ１６牞１９９６ｔｏＭａｙ２８牞２００１牞ａｎｄ
ｗｅｄｅｎｏｔｅｔｈｅＳｈａｎｇｈａｉｃｏｍｐｏｓｉｔｅｉｎｄｅｘ牗ＳＣＩ牘ｂｙＰａｎｄｔｈｅＣｈａｎｇｅｉｎｄｅｘｂｙΔＰ．Ｆｒｏｍｔｈｉｓｗｅｈａｖｅｔｈｅｔｗｏｖａ
ｒｉａｎｔｓｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ狖Ｐｎ狚

１０６９
ｎ＝１ａｎｄ狖ΔＰｎ狚

１０６９
ｎ＝１牗ｗｈｅｒｅΔＰｎ＝Ｐｎ－Ｐｎ－１牘．

Ｉｎｏｒｄｅｒｔｏｒｅｄｕｃｅｎｏｉｓｅ牞ｗｅｕｓｅｔｈｅｌｉｎｅａｒｌｏｇａｒｉｔｈｍｄｉｍｉｎｉｓｈ牗ＬＬＤ牘ｍｅｔｈｏｄｔｏ狖Ｐｎ狚
１０６９
ｎ＝１ａｎｄｇｅｔｔｈｅｔｉｍｅｓｅ

ｒｉｅｓ狖ｘ１牞ｎ狚
１０６９
ｎ＝１牞ｗｈｅｒｅｘ１牞ｎ＝ｌｎＰｎ－牗ａ＋ｂｎ牘．Ｗｅｄｅｎｏｔｅ狖ΔＰｎ狚

１０６９
ｎ＝１ａｓ狖ｘ２牞ｎ狚

１０６９
ｎ＝１．Ｉｎｏｒｄｅｒｔｏｃｏｍｐａｒｅｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎ

ｒｅｓｕｌｔ牞ｗｅｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｅｄｔｈｅａｔｔｒａｃｔｏｒｉｎｔｈｅｆｏｌｌｏｗｉｎｇｔｗｏｗａｙｓ．Ｔｈｅｆｉｒｓｔｗａｙｉｓｔｏｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｔｈｅａｔｔｒａｃｔｏｒｗｉｔｈ
ｔｈｅｕｎｉｖａｒｉａｎｔｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄ．Ｂｙｔｈｅｍｕｔｕａｌａｖｅｒａｇｅｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄａｎｄｆａｌｓｅｎｅａｒｅｓｔ
ｎｅｉｇｈｂｏｒｍｅｔｈｏｄ犤６犦牞ｗｅｇｅｔτ＝３５ａｎｄｍ＝１２．ＳｏｔｈｅｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｅｄｐｈａｓｅｓｐａｃｅｉｓＶｎ＝狖ｘ１牞ｎ牞ｘ１牞ｎ－τ牞ｘ１牞ｎ－２τ牞爥牞
ｘ１牞ｎ－１１τ狚．

Ｔｈｅｓｅｃｏｎｄｗａｙｉｓｔｏｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｔｈｅａｔｔｒａｃｔｏｒｗｉｔｈｔｈｅｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄ．Ｆｒｏｍ
ｔｈｅｍｕｔｕａｌａｖｅｒａｇｅｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄａｎｄｔｈｅｍｅｔｈｏｄｉｎＲｅｆ．犤５犦牞ｗｅｇｅｔτ１＝３５牞τ２＝５牞ｍ１＝５牞ｍ２＝１．Ｓｏｔｈｅ
ｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｅｄｐｈａｓｅｓｐａｃｅｉｓＶｎ＝狖ｘ１牞ｎ牞ｘ１牞ｎ－τ１牞ｘ１牞ｎ－２τ１牞ｘ１牞ｎ－３τ１牞ｘ１牞ｎ－４τ１牞ｘ２牞ｎ狚．

Ｆｏｒｔｈｅｕｎｉｖａｒｉａｔｅｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ狖ｘ１牞ｎ狚
１０６９
ｎ＝１ｏｒｔｈｅｔｗｏｖａｒｉａｎｔｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ狖ｘ１牞ｎ牞ｘ２牞ｎ狚

１０６９
ｎ＝１牞ｔｈｅｆｏｒｍｅｒ１０００ｄａｔａ

ｐｏｉｎｔｓａｒｅｕｓｅｄａｓｔｒａｉｎｉｎｇｓａｍｐｌｅｓａｎｄｔｈｅｌａｔｔｅｒ６９ｄａｔａｐｏｉｎｔｓａｒｅｕｓｅｄａｓｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｄａｔａｓｅｔ．Ｔｈｅｎｕｍｂｅｒｏｆ
ｔｈｅｎｅａｒｅｓｔｎｅｉｇｈｂｏｒｓｉｓ１００牗ｉ．ｅ．ｋ＝１００牘．ＴｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｅｒｒｏｒｓａｒｅｓｈｏｗｎｉｎＴａｂ２．

Ｔａｂ２　Ｏｎｅｓｔｅｐｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｅｒｒｏｒｓｏｆｔｈｅｌａｓｔ６９ｄａｔａｐｏｉｎｔｓ

Ｍｅｔｈｏｄ Ｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ ｋ εＲＭＳＥ εＮＭＳＥ

Ｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌ
Ｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎ

Ｕｎｉｖａｒｉａｔｅ １００ ２６２１９ ４．９１×１０－２

Ｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅ １００ ７．６３×１０－２ ８．４×１０－３

Ｆｉｇ．１　ＯｂｓｅｒｖｅｄａｎｄｐｒｅｄｉｃｔｅｄＳＣＩｏｆｔｈｅｌａｓｔ６９ｄａｔａｐｏｉｎｔｓ

　　ＦｒｏｍＴａｂ２牞ｗｅａｌｓｏｃａｎｓｅｅｔｈａｔｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｅｄｒｅｓｕｌｔｓ
ｗｉｔｈｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄａｒｅｉｎ
ｅｘｔｒｅｍｅｌｙｇｏｏｄａｇｒｅｅｍｅｎｔｗｉｔｈｔｈｅｒｅａｌｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓａｓ
ｓｈｏｗｎｉｎＦｉｇ１牞ａｎｄｔｈｅｒｅｓｕｌｔｓａｒｅｂｅｔｔｅｒｔｈａｎｔｈｅｏｎｅｓｆｒｏｍ
ｔｈｅｕｎｉｖａｒｉａｔｅｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄ．Ｓｏｉｔｃａｎ
ｂｅｓａｉｄｔｈａｔｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｗｉｔｈｔｈｅｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏ
ｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｉｓｓｕｃｃｅｓｓｆｕｌ．

５　Ｃｏｎｃｌｕｓｉｏｎ

Ｉｎｔｈｉｓｐａｐｅｒ牞ｗｅｐｒｅｓｅｎｔａｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｏｆｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ．Ａｌｌｅｒｒｏｒｓ
ｓｈｏｗｔｈａｔｔｈｉｓｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｉｓｂｅｔｔｅｒｔｈａｎｔｈｅｕｎｉｖａｒｉａｔｅｏｎｅ．Ｔｈｅｒｅｆｏｒｅ牞ｉｎｐｒａｃｔｉｃａｌａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｓ牞ｗｈｅｎｍｕｌｔｉ
ｖａｒｉａｔｅｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓｄａｔａａｒｅａｖａｉｌａｂｌｅ牞ｗｅｃａｎｕｓｅｔｈｅｐｒｏｐｏｓｅｄｍｅｔｈｏｄｔｏｏｂｔａｉｎｂｅｔｔｅｒｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｓ．

１３２Ｌｏｃａｌｐｏｌｙｎｏｍｉａｌｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｏｆｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓａｎｄｉｔｓａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎ



Ｒｅｆｅｒｅｎｃｅｓ

犤１犦ＷａｎｇＨａｉｙａｎ牞ＺｈｕＭｅｉ．Ａｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｂｅｔｗｅｅｎｕｎｉｖａｒｉａｔｅａｎｄｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｃｈａｏｔｉｃｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ犤Ｊ犦．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＳｏｕｔｈ
ｅａｓｔＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙ牗ＥｎｇｌｉｓｈＥｄｉｔｉｏｎ牘牞２００３牞１９牗４牘牶４１４ ４１７．

犤２犦ＦａｒｍｅｒＪＤ牞ＳｉｄｏｒｏｗｉｃｈＪＪ．Ｅｘｐｌｏｉｔｉｎｇｃｈａｏｓｔｏｐｒｅｄｉｃｔｔｈｅｆｕｔｕｒｅａｎｄｒｅｄｕｃｅｎｏｉｓｅ犤Ａ犦．Ｉｎ牶ＬｅｅＹＣ牞ｅｄ．Ｅｖｏｌｕｔｉｏｎ牞Ｌｅａｒｎｉｎｇ
ａｎｄＣｏｇｎｉｔｉｏｎ犤Ｃ犦．ＲｉｖｅｒＥｄｇｅ牶ＷｏｒｌｄＳｃｉｅｎｔｉｆｉｃ牞１９８７．２７７ ３３０．

犤３犦ＫａｓｉｍＫ牞ＬｅｖｅｎｔＳ牞ＯｒｈａｎＳ．ＮｏｎｌｉｎｅａｒｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｏｆＯ３ｃｏｎｃｅｎｔｒａｔｉｏｎｉｎＩｓｔａｎｂｕｌ犤Ｊ犦．ＡｔｍｏｓｐｈｅｒｉｃＥｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔ牞
２０００牞３４牗８牘牶１２６７ １２７１．

犤４犦ＷａｎｇＨａｉｙａｎ牞ＳｈｅｎｇＺｈａｏｈａｎ牞ＺｈａｎｇＪｉｎ．Ｐｈａｓｅｓｐａｃｅｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｉｏｎｏｆｃｏｍｐｌｅｘｓｙｓｔｅｍｂａｓｅｄｏｎｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ犤Ｊ犦．
ＪｏｕｒｎａｌｏｆＳｏｕｔｈｅａｓｔＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙ牗ＮａｔｕｒａｌＳｃｉｅｎｃｅＥｄｉｔｉｏｎ牘牞２００３牞３３牗１牘牶１１５ １１８．牗ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ牘

犤５犦ＣａｏＬｉａｎｇｙｕｅ牞ＭｅｅＡ牞ＪｕｄｄＫ．Ｄｙｎａｍｉｃｓｆｒｏｍｍｕｌｔｉｖａｒｉａｔｅｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓ犤Ｊ犦．ＰｈｙｓｉｃａＤ牞１９９８牞１２１牗１牞２牘牶７５ ８８．
犤６犦ＫａｎｔｚＨ牞ＳｃｈｒｅｉｂｅｒＴ．Ｎｏｎｌｉｎｅａｒｔｉｍｅｓｅｒｉｅｓａｎａｌｙｓｉｓ犤Ｍ犦．Ｃａｍｂｒｉｄｇｅ牶ＣａｍｂｒｉｄｇｅＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙＰｒｅｓｓ牞１９９７１２７ １３３．
犤７犦ＦｒａｓｅｒＡＭ牞ＳｗｉｎｎｅｙＨＬ．Ｉｎｄｅｐｅｎｄｅｎｔｃｏｏｒｄｉｎａｔｅｓｆｏｒｓｔｒａｎｇｅａｔｔｒａｃｔｏｒｓｆｒｏｍｍｕｔｕａｌｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ犤Ｊ犦．ＰｈｙｓＲｅｖＡ牞１９８６牞３３

牗２牘牶１１３４ １１４０．
犤８犦ＧａｏＨｏｎｇｂｉｎｇ牞ＰａｎＪｉｎ牞ＣｈｅｎｇＨｏｎｇｍｉｎ．Ｊｕｄｇｍｅｎｔｏｆｃｈａｏｓｉｎｏｕｒｓｅｃｕｒｉｔｉｅｓｍａｒｋｅｔ犤Ｊ犦．ＳｙｓｔｅｍＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ牞２００１牞１８牗６牘牶２８
３２．牗ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ牘

多变量混沌时间序列局部多项式预测方法及应用

方　芬　　王海燕

牗东南大学经济管理学院牞南京 ２１００９６牘

摘要牶为了改善混沌时间序列的预测精度牞提出了一种新的多变量混沌时间序列的局部多项式预测
方法．它首先利用多变量时间序列的相空间重构理论重构相空间牞并据此利用多项式函数构造预测
模型牞该模型根据嵌入维数构造数据矩阵牞进行模型的参数估计和计算一步预测值牞最后根据平均
根统计量推断预测效果．Ｌｏｒｅｎｚ系统的模拟仿真和上海综合股价指数的局部预测结果表明牶用多
变量混沌时间序列局部多项式预测法进行预测的误差小牞且比单变量混沌时间序列局部多项式预
测法的预测精度高．
关键词牶混沌时间序列牷相空间重构牷局部多项式预测牷证券市场
中图分类号牶Ｏ１７５牷Ｏ２４１
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