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动态形状模型中最优搜索空间和最优搜索过程

何良华１，２　 邹采荣２　 赵　力２　 胡　蝶２

（１东南大学学习科学研究中心，南京２１００９６）
（２东南大学无线电工程系，南京２１００９６）

摘要：首先提出了最优形状子空间概念，它由主要形状子空间和主要形状变化子空间联合构成，最大

程度上包含了搜索形状上的变化，更贴近现实中要搜索的目标．然后，在仔细研究了经典算法中的搜
索过程后，通过引入代价函数和反馈机制，提出了一种最优搜索的概念，使在搜索过程中搜索、评价、

反馈不断地进行，最后得到最佳的搜索结果．实验表明：提出的最优形状子空间在保证主要形状的基
础上给出了最大限度的形状变化，最优搜索过程可保证搜索到局部的惟一最优形状．它们的综合大大
改善了动态形状模型的性能，并提高了搜索的精确性．
关键词：动态形状模型；形状子空间；搜索子空间；主分量分析
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