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协作环境中的上下文查询和关联发现

王桂玲 　姜进磊 　史美林

（清华大学计算机科学与技术系，北京 １０００８４）

摘要：提出了上下文记忆模型以及进行上下文查询和关联关系发现的方法．上下文查询方法基于
ＲＤＦ数据集和ＳＰＡＲＱＬ语言．为了进行协作关联关系的发现，提出了一种将 ＲＤＦ具名图转换为
“上下文图（ｃｏｎｔｅｘｔｇｒａｐｈ）”的方法，首先用统计分析的方法对“上下文图”中节点重要性以及边的
权值进行定义，然后将激活扩散算法（ｓｐｒｅａｄａｃｔｉｖａｔｉｏｎ）应用在该上下文图中．最后给出了该方法在
协作上下文空间（ＣＣＳ）系统中应用的框架实例，该系统用来支持协作环境中的上下文记忆查询和
协作关联关系发现．
关键词：本体；上下文记忆；语义网；语义关联；激活扩散算法
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