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一种新的自动本体映射算法

李选如　　何洁月

（东南大学计算机科学与工程学院，南京２１００９６）

摘要：提出了一种自动完成本体映射的算法．该算法通过计算本体概念之间元素层与结构层上的相似
性来完成相似度的计算．在元素层上，该算法引进了ＷｏｒｄＮｅｔ，通过将ＷｏｒｄＮｅｔ中对应的概念转换为
向量，计算向量间夹角的余弦得到元素层概念的相似度．在结构层上，该算法通过加权函数和ｓｉｇｍｏｉｄ
函数，基于元素层的计算结果，将元素层的相似度和结构层的相似度结合起来，完成本体之间相似度

的计算，最终完成映射．实验结果表明，该算法的匹配准确率可以达到６３％ ～７０％，可以有效地完成
本体之间的映射．
关键词：本体；本体映射；语义ｗｅｂ
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