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本体的相似性网络推理框架

文贵华　　江丽君

（华南理工大学计算机科学与工程学院，广州５１０６４１）

摘要：为了更恰当地计算本体相似性，提出了一种本体的相似性网络推理的集成框架．该框架集成了
基于外延的方法，基于内涵的方法，计算间接相似的相似性网络推理，和检验相似性测度有效性的环

境反馈．同时，提出了一种用于构造概念相似性网络的新测度，相似性网络上的推理则采用图论实现
而不是预定义知识规则，这样可免去知识获取的困难．框架已经应用于文本分类和高维数据的可视
化，理论分析和实验验证了相似性网络推理框架的有效性．
关键词：本体；相似网络推理；图代数；集成框架
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