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并行阈值阵列中基于相关系数的随机谐振

王友国１，２　　吴乐南１

（１东南大学信息科学与工程学院，南京 ２１００９６）
（２南京邮电大学数理学院，南京 ２１０００３）

摘要：基于相关系数讨论了并行阈值阵列中的随机谐振现象．对于４种典型噪声：高斯噪声、均匀噪
声、拉普拉斯噪声和柯西噪声，当信号在阈下时，噪声能改善信号间的相关系数，随机谐振现象存

在；随着并行阈值阵列中阈值单元数的增加，相关系数的最大值迅速地趋于１，随机谐振功效极大
地提高．给出２个定理证明在极大阈值网络中随机谐振现象对噪声具有一定的鲁棒性．这些结果进
一步拓展了随机谐振在信号处理中的应用．
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中图分类号：ＴＮ９１１７；ＴＮ９１１２
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