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用于通信信号非线性时域滤波的量子随机滤波器

朱仁祥　　吴乐南

（东南大学信息科学与工程学院，南京 ２１００９６）

摘要：针对通信信号的非线性时域滤波问题，研究了量子随机滤波器的原理和性能．将神经网络与
非线性Ｓｃｈｒｏｅｄｉｎｇｅｒ方程相结合，把方程的解作为信号时变的概率密度函数，进而实现滤波功能．
研究发现，通过调整势场权系数的取值，可使滤波器具有明显不同的性能．根据此性质，构造了一种
新的滤波算法，该算法可使滤波器在信号波形估计的非线性失真程度与它的抗噪能力之间进行折

衷，这将大大推广量子随机滤波器的应用，例如，用于通信信号处理．仿真结果表明了量子随机滤波
器的优越性能．
关键词：通信信号处理；非线性滤波；量子随机滤波器
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