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Ｒｅｆ．犤４犦牞ｗｈｉｃｈｃｏｍｂｉｎｅｓｄｉｆｆｅｒｅｎｔｃｌａｓｓｉｆｉｅｒｓｆｏｒｆｕｒ
ｔｈｅｒｉｍｐｒｏｖｉｎｇｔｈｅａｃｃｕｒａｃｙ牞ｔｈｉｓｐａｐｅｒｍａｋｅｓｕｓｅｏｆ
ｔｈｅＳＶＭａｂｉｌｉｔｙｏｆｍｕｌｔｉｆｅａｔｕｒｅｆｕｓｉｏｎ．

２　ＦｅａｔｕｒｅｓｆｏｒＩｍｐｒｏｖｉｎｇＣｈｉｎｅｓｅＯｖｅｒｌａｐ
ｐｉｎｇＡｍｂｉｇｕｉｔｙＲｅｓｏｌｕｔｉｏｎＢａｓｅｄｏｎＳＶＭ

　　Ｓｉｎｃｅｍｏｓｔｏｖｅｒｌａｐｐｉｎｇａｍｂｉｇｕｉｔｙｓｔｒｉｎｇｓａｒｅｃｏｎ
ｔｅｘｔｆｒｅｅ牞ｏｖｅｒｌａｐｐｉｎｇａｍｂｉｇｕｉｔｙｒｅｓｏｌｕｔｉｏｎｃａｎｂｅｒｅ
ｇａｒｄｅｄａｓａｂｉｎａｒｙｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎｐｒｏｂｌｅｍ犤４犦．

Ｆｏｒｅｘａｍｐｌｅ牞ｇｉｖｅｎａ３ｃｈａｒａｃｔｅｒＣｈｉｎｅｓｅＯＡＳ
ｃ１ｃ２ｃ３牞ｔｈｅｒｅａｒｅｔｗｏｓｅｇｍｅｎｔａｔｉｏｎｐａｔｈｓ牗ｓｅｇ１ ａｎｄ
ｓｅｇ２牘ｆｏｒｃ１ｃ２ｃ３ｔｏｂｅｓｅｇｍｅｎｔｅｄｉｎｔｏｗｏｒｄｓ．Ｗｅｄｅｆｉｎｅ
ｃ１ｃ２ ｃ３ａｓｐｏｓｉｔｉｖｅｓｅｇｍｅｎｔａｔｉｏｎ牗ｓｅｇ１牘ａｎｄｄｅｆｉｎｅ
ｃ１ ｃ２ｃ３ａｓｎｅｇａｔｉｖｅｓｅｇｍｅｎｔａｔｉｏｎ牗ｓｅｇ２牘．Ｗｈｉｃｈ
ｐａｔｈｓｈｏｕｌｄｂｅｓｅｌｅｃｔｅｄｍｏｓｔｌｙｄｅｐｅｎｄｓｏｎｔｈｅｓｔａｔｉｓｔｉ
ｃａｌｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃｓａｍｏｎｇｔｈｅＯＡＳ．
２１　Ｆｅａｔｕｒｅｓｅｌｅｃｔｉｏｎｃｒｉｔｅｒｉｏｎ

Ｉｎｏｒｄｅｒｔｏｉｍｐｒｏｖｅｔｈｅｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎａｃｃｕｒａｃｙ牞ｉｔ
ｉｓｖｅｒｙｉｍｐｏｒｔａｎｔｔｏｓｅｌｅｃｔｆｅａｔｕｒｅｓｗｈｉｃｈｃａｎｃｌｅａｒｌｙ
ｄｅｓｃｒｉｂｅｔｈｅｄｉｆｆｅｒｅｎｃｅｓｂｅｔｗｅｅｎｔｈｅｔｗｏｓｅｇｍｅｎｔａｔｉｏｎ
ｐａｔｈｓ．Ｔｈｅｃｏｍｂｉｎａｔｉｏｎｓｔｒｅｎｇｔｈｏｆｎｅｉｇｈｂｏｒｃｈａｒａｃ
ｔｅｒｓ牞ｗｏｒｄｆｒｅｑｕｅｎｃｙａｎｄｗｏｒｄｉｎｄｅｐｅｎｄｅｎｃｙｃａｎｒｅｆｌｅｃｔ
ｔｈｅｄｉｆｆｅｒｅｎｃｅｓｉｎｄｉｆｆｅｒｅｎｔａｓｐｅｃｔｓ．

Ｔａｋｉｎｇｔｈｅａｂｏｖｅａｍｂｉｇｕｉｔｙｓｔｒｉｎｇｃ１ｃ２ｃ３ａｓａｎ
ｅｘａｍｐｌｅ牞ｉｆｏｎｅｏｆｔｈｅｆｏｌｌｏｗｉｎｇｆｏｕｒｃｏｎｄｉｔｉｏｎｓｉｓｓａｔ
ｉｓｆｉｅｄ牞ｉｔｉｓｍｏｒｅｐｏｓｓｉｂｌｅｆｏｒｔｈｅｓｔｒｉｎｇｃ１ｃ２ｃ３ｔｏｃｈｏｏｓｅ
ｔｈｅｐｏｓｉｔｉｖｅｓｅｇｍｅｎｔａｔｉｏｎ．

① Ｃｈａｒａｃｔｅｒｃ１ａｎｄｃｈａｒａｃｔｅｒｃ２ｃｏｍｂｉｎｅｍｏｒｅ
ｓｔｒｏｎｇｌｙｔｈａｎｃｈａｒａｃｔｅｒｓｃ２ａｎｄｃ３牷

② Ｗｏｒｄｃ１ｃ２ａｐｐｅａｒｓｍｏｒｅｆｒｅｑｕｅｎｔｌｙｔｈａｎｗｏｒｄ
ｃ２ｃ３牷

③ Ｃｈａｒａｃｔｅｒｃ３ｓｅｒｖｅｓａｓａｓｉｎｇｌｅｃｈａｒａｃｔｅｒｗｏｒｄ
ｍｏｒｅｏｆｔｅｎｔｈａｎｃｈａｒａｃｔｅｒｃ１牷

④ Ｗｏｒｄｃ１ｃ２ｃａｎａｐｐｅａｒｉｎｍｏｒｅｄｉｆｆｅｒｅｎｔｃｏｎｔｅｘｔ
ｔｈａｎｗｏｒｄｃ２ｃ３牞ｉ．ｅ．ｗｏｒｄｃ１ｃ２ｉｓｍｏｒｅｉｎｄｅｐｅｎｄｅｎｔ
ｔｈａｎｗｏｒｄｃ２ｃ３．

Ｆｏｒｅｘａｍｐｌｅ牞ｇｉｖｅｎａＣｈｉｎｅｓｅｏｖｅｒｌａｐｐｉｎｇａｍｂｉ
ｇｕｉｔｙｓｔｒｉｎｇ出具有牗ｃｈｕ１ｊｕ４ｙｏｕ３牘牞ｗｈｅｎｏｎｌｙｃｏｎ

ｓｉｄｅｒｉｎｇｃｏｎｄｉｔｉｏｎｓ①牞② ａｎｄ④牞ｉｔｗｉｌｌｂｅｓｅｇｍｅｎｔｅｄ
ｉｎｔｏ出／具有．Ａｆｔｅｒａｄｄｉｎｇｃｏｎｄｉｔｉｏｎ③牞ｔｈｅｒｉｇｈｔ
ｓｅｇｍｅｎｔａｔｉｏｎｆｏｒｍ牗出具／有牘ｉｓｏｂｔａｉｎｅｄ．
２２　Ｆｅａｔｕｒｅｒｅｐｒｅｓｅｎｔａｔｉｏｎ

Ｓｅｖｅｒａｌｐａｒａｍｅｔｅｒｓ牗ＭＩ牞ａｃｃｅｓｓｏｒｖａｒｉｅｔｙ牗ＡＶ牘牞
ｓｉｎｇｌｅｃｈａｒａｃｔｅｒｗｏｒｄｆｒｅｑｕｅｎｃｙ牗ＳＷＦ牘牞ａｎｄｔｗｏｃｈａｒ
ａｃｔｅｒｗｏｒｄｆｒｅｑｕｅｎｃｙ牗ＴＷＦ牘牘ａｒｅｕｓｅｄｔｏｒｅｐｒｅｓｅｎｔｔｈｅ
ｆｅａｔｕｒｅｓｂａｓｅｄｏｎｔｈｅＳＶＭ．

● Ｍｕｔｕａｌｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ
ＭＩｗａｓｕｓｅｄａｓａｎｉｎｄｅｘｔｏｍｅａｓｕｒｅｔｈｅａｂｓｏｌｕｔｅ

ｃｏｍｂｉｎａｔｉｏｎｓｔｒｅｎｇｔｈｂｅｔｗｅｅｎｔｗｏＣｈｉｎｅｓｅｃｈａｒａｃｔｅｒｓ
ｉｎＲｅｆｓ．犤４牞８犦．Ｉｎｔｈｉｓｐａｐｅｒ牞ＭＩｉｓａｌｓｏａｄｏｐｔｅｄｔｏｒｅ
ｐｒｅｓｅｎｔｆｅａｔｕｒｅｓｏｆｔｈｅＳＶＭ．Ｔｈｅｒｅｐｒｅｓｅｎｔａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄ
ｉｓｔｈｅｓａｍｅａｓｉｎＲｅｆｓ．犤４牞８犦．

Ｆｏｒｅｘａｍｐｌｅ牞ｇｉｖｅｎａ３ｃｈａｒａｃｔｅｒＯＡＳｃ１ｃ２ｃ３牞ＭＩ１
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ｃａｎｂｅｄｅｆｉｎｅｄａｓ

ＭＩ牗ｘ牞ｙ牘＝ｌｏｇ２
ｐ牗ｘ牞ｙ牘
ｐ牗ｘ牘ｐ牗ｙ牘＝ｌｏｇ２

Ｎｒ牗ｘ牞ｙ牘
ｒ牗ｘ牘ｒ牗ｙ牘 牗１牘

ｗｈｅｒｅｐ牗·牘ｒｅｐｒｅｓｅｎｔｓｔｈｅｐｒｏｂａｂｉｌｉｔｙ牷ｒ牗·牘ｉｓｔｈｅｏｃ
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ｎｅｓｅｃｈａｒａｃｔｅｒｓｉｎｔｈｅｃｏｒｐｕｓ．

Ｉｎｔｈｅｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔ牞ｄａｔａｓｐａｒｓｅｎｅｓｓｐｒｏｂｌｅｍｓｓｔｉｌｌ
ｅｘｉｓｔ．ＴｈｅｍｅｔｈｏｄｐｒｏｐｏｓｅｄｉｎＲｅｆ．犤８犦ｉｓｕｓｅｄｆｏｒ
ｓｍｏｏｔｈｉｎｇ．

Ｓｕｐｐｏｓｅｔｈａｔｒ牗·牘ｉｓｔｈｅａｃｔｕａｌｏｃｃｕｒｒｅｎｃｅｆｒｅ
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ｒ ＝牗ｒ＋１牘ＮＮ＋Ｓ 牗２牘

ｗｈｅｒｅＳｉｓａｃｏｎｓｔａｎｔｖａｌｕｅ牗Ｓ＝６７７５牘牞ｒｅｐｒｅｓｅｎｔｉｎｇ
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ｆｒｅｑｕｅｎｔｌｙ．

● Ａｃｃｅｓｓｏｒｖａｒｉｅｔｙ犤９１０犦

ＡＶｉｓｕｓｅｄｔｏｍｅａｓｕｒｅｔｈｅｉｎｄｅｐｅｎｄｅｎｃｅｏｆａ
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ＡＶ牗ｓ牘＝ｍｉｎ狖Ｌａｖ牗ｓ牘牞Ｒａｖ牗ｓ牘狚 牗３牘
ｗｈｅｒｅＬａｖ牗ｓ牘ｍｅａｎｓｔｈｅｌｅｆｔａｃｃｅｓｓｏｒｖａｒｉｅｔｙｏｆｓ牞
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ｄｉｎｇｃｈａｒａｃｔｅｒｓ．Ｉｆｓａｐｐｅａｒｓａｔｔｈｅｂｅｇｉｎｎｉｎｇｏｆａｓｅｎ
ｔｅｎｃｅｍｏｒｅｔｈａｎｏｎｃｅ牞ｔｈｅｖａｌｕｅｏｆＬａｖ牗ｓ牘ｓｈｏｕｌｄａｄｄ１
ｅａｃｈｔｉｍｅｗｈｅｎｓａｐｐｅａｒｓａｔｔｈｅｂｅｇｉｎｎｉｎｇｏｆａｓｅｎ
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Ｔｏｉｌｌｕｓｔｒａｔｅｔｈｅｄｅｆｉｎｉｔｉｏｎｓｏｆｔｈｅｓｅｎｏｖｅｌｓｔａｔｉｓｔｉ
ｃａｌｃｒｉｔｅｒｉａｃｌｅａｒｌｙ牞ｌｅｔｕｓｔａｋｅｔｈｅｆｏｌｌｏｗｉｎｇｓｉｘＣｈｉｎｅｓｅ
ｓｅｎｔｅｎｃｅｓａｓａｎｅｘａｍｐｌｅ．

０８１ ＸｉｏｎｇＹｉｎｇ牞ａｎｄＺｈｕＪｉｅ



① 门把手弄坏了．牗Ｔｈｅｄｏｏｒｈｕｒｔｓｔｈｅｈａｎｄｏｒ
Ｔｈｅｄｏｏｒｈａｎｄｌｅｉｓｂｒｏｋｅｎ．牘

② 小明修好了门把手．牗ＸｉａｏＭｉｎｇｆｉｘｅｄｔｈｅ
ｄｏｏｒｈａｎｄｌｅ．牘

③ 这个门把手很漂亮．牗Ｔｈｉｓｄｏｏｒｈａｎｄｌｅｉｓｖｅｒ
ｙｂｅａｕｔｉｆｕｌ．牘

④ 这个门把手坏了．牗Ｔｈｉｓｄｏｏｒｈａｎｄｌｅｉｓｂｒｏ
ｋｅｎ．牘

⑤ 门把手坏了吗牽牗Ｉｓｔｈｅｄｏｏｒｈａｎｄｌｅｂｒｏ
ｋｅｎ牽牘

⑥ 谁修好了门把手牽牗Ｗｈｏｆｉｘｅｄｔｈｅｄｏｏｒｈａｎ
ｄｌｅ牽牘

Ｃｏｎｓｉｄｅｒｉｎｇｔｈｅｓｔｒｉｎｇ门把手ｉｎｔｈｅｓｅｓｉｘｓｅｎ
ｔｅｎｃｅｓ牞ｉｔｈａｓ３ｄｉｓｔｉｎｃｔｐｒｅｃｅｄｉｎｇｃｈａｒａｃｔｅｒｓ牞ｉ．ｅ．牞Ｂ
牗ｗｈｉｃｈｒｅｐｒｅｓｅｎｔｓｔｈｅｂｅｇｉｎｎｉｎｇｏｆａｓｅｎｔｅｎｃｅ牘牞了牞
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基于支持向量机的改进中文交集型歧义消解特征研究

熊　英　　朱　杰

（上海交通大学电子工程系，上海２００２４０）

摘要：为了提高支持向量机用于解决中文交集型歧义的能力，研究了用于表示特征向量的４种统计
量．首先，分别用互信息、附属种类、二字词频和单字词频单独描述特征向量，然后将其他的统计量分
别与分类性能最佳的统计量结合以进一步提高分类的正确率．实验结果表明，采用互信息、单字词频
和附属种类表示的特征向量所取得的分类性能最优，正确率可达９４３９％．与常用的词概率模型相比，
正确率提高了６６２％．由此证明了特征的选择和表示方法对提高分类性能的有效性．
关键词：支持向量机；中文交集型歧义；中文词语切分；词概率模型
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