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一种支持分类数据源查找的语义覆盖网络

乔百友　 王国仁 　谢可心

（东北大学信息科学与工程学院，沈阳１１０００４）

摘要：针对使用分类层次来描述数据语义的分布式数据源，提出了一种支持数据共享的基于 ｓｕｐｅｒ
ｐｅｅｒ的语义覆盖网络ＳＳＯＮ．ＳＳＯＮ能够根据数据的语义，动态地将ｐｅｅｒ划分成多个语义簇，语义簇之
间组织成语义覆盖网络．每个语义簇由一个ｓｕｐｅｒｐｅｅｒ和一组ｐｅｅｒ组成，仅负责回答其语义子空间上
的查询．查询首先根据其语义被路由到适合的语义簇中，然后被转发给包含结果的ｐｅｅｒ．同时给出了
相关的算法，并进行了实验研究，实验结果表明，ＳＳＯＮ具有良好的可扩展性，并在查找性能和代价之
间取得了一个良好的折中．
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