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一种基于本体的语义信息集成方法

杨先娣１，２　何　宁１，２　 吴黎兵１，２　刘君强３

（１武汉大学计算机学院，武汉４３００７２）
（２武汉大学计算中心，武汉４３００７２）

（３武汉大学软件工程国家重点实验室，武汉４３００７２）

摘要：针对信息集成中的语义异构问题，提出了一个基于本体的语义信息集成模型ＯＳＩＩ，并给出了逻
辑框架．ＯＳＩＩ采用混和本体方式建模，以ＯＷＬ描述本体，通过局部本体与全局本体之间的映射获得
多源统一视图．提出了一种基于树结构的多策略本体映射算法，该算法包含４个步骤，即预处理，名称
映射，子树映射和映射矫正．其特点在于：按照数据类型分类进行映射，并采用启发式规则，提高映射
效率；同时考虑概念的语言相似性和结构相似性，提高相似度计算的准确性；采用迭代矫正，最终得到

正确而完整的映射对．通过一个挑战性的实例说明了算法的有效性．ＯＳＩＩ能很好地解决信息集成中的
语义异构难点，实现多信息源之间的互操作．
关键词：信息集成；语义异构；本体；本体映射
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