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一种改进的ｋｍｅａｎｓ聚类算法
夏士雄　 李文超 　周　勇　 张　磊　 牛　强

（中国矿业大学计算机科学与技术学院，徐州２２１００８）

摘要：针对ｋｍｅａｎｓ算法事先必须获知聚类数目以及难以确定初始中心的缺点，提出了一种改进的ｋ
ｍｅａｎｓ聚类算法．首先引入轮廓系数的概念，通过计算不同Ｋ值下簇集中各对象的轮廓系数确定事先
未知分类信息的数据集中所包含的最优聚类数Ｋｏｐｔ；然后通过凝聚层次聚类的方法获得数据集的分
布，确定初始聚类中心；最后利用传统的ｋｍｅａｎｓ方法完成聚类．理论分析表明，所提出的算法具有适
度的计算复杂度．ＩＲＩＳ测试数据集的实验结果表明了该算法能够合理区分不同类型的簇集，且可以有
效地识别离群点，聚合后的结果簇集具有较低的熵值．
关键词：聚类；ｋｍｅａｎｓ算法；轮廓系数
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