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基于 ＥＭ算法的差分酉空时调制检测方案
杜正锋　 陈　杰　 潘　文　 高西奇

（东南大学移动通信国家重点实验室，南京 ２１００９６）

摘要：与相干检测相比传统差分检测会带来约３ｄＢ的性能损失．提出一种新的差分酉空时调制检
测方案．该方案分为２步：首先将传统差分检测获得的数据序列进行差分再编码，作为对发送符号
序列的初始估计；然后由期望最大化（ＥＭ）算法进行迭代检测，利用上一步得到的发送符号序列的
初始估计值作为ＥＭ算法的初始值．在每一次迭代时，最新检测到的发送符号序列用来进行信道估
计，随后利用估计出的信道实施相干序列检测，进一步提高对发送符号序列检测的准确性．仿真结
果表明，经过几次迭代后，提出的检测方案性能大大优于传统的差分酉空时调制检测方案．
关键词：酉空时调制；差分检测；期望最大化（ＥＭ）算法
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