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基于运动连通性的初始视频对象提取

王煜坚１，２　　吴镇扬１

（１东南大学信息科学与工程学院，南京２１００９６）
（２上海贝尔阿尔卡特朗讯股份有限公司网络融合集团多媒体事业部，上海２０１２０６）

摘要：为了从视频序列中获取初始视频对象，提出了一种改进的基于运动连通性的初始视频对象提取

算法．视频中的运动对象高度连通结构化，这就使得运动连通性是适用于视频对象分割的高级特征．
据此首先对反映对象的一致性运动的累计帧差图进行尖锐噪声滤除，然后应用自适应阈值算法提取

对象运动区域，接着根据运动连通性标记出最大连通区域，通过后处理得到视频对象的分割模版从而

有效提取出初始视频对象．对比实验结果表明，该算法能自动、快速、准确地提取出初始视频对象，获
得了理想的主客观分割效果．
关键词：视频对象提取；运动连通性；自适应阈值；累积帧差图

中图分类号：ＴＮ９１１７３
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