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基于目标增量的最小化总完工时间无等待流水调度智能算法

朱　夏　　李小平　　王　茜

（东南大学计算机科学与工程学院，南京 ２１００９６）

摘要：针对ＮＰ完全的无等待流水作业调度问题，改变传统求解调度序列目标函数的模式，分析并证明启发式算
法基本算子的目标增量性质，通过目标函数变化量判断新解的优劣，大大降低算法所需计算时间．提出将变化邻
域搜索（ＶＮＳ）作为一种局部搜索机制混合入遗传算法的智能算法 ＩＧＡ求解所考虑的问题，根据问题特点构造
ＩＳＧ算法产生初始种群中的一个个体，设计基于期望值的个体选择机制和进化过程交叉算子 ＩＬＣＳ．采用１１０个
经典Ｂｅｎｃｈｍａｒｋ实例，将所提出的ＩＧＡ算法与传统遗传算法以及求解该问题目前最好的２种算法进行比较，实
验结果表明ＩＧＡ算法在略有耗时的情况下，性能上明显优于其他３种算法．
关键词：无等待流水调度；总完工时间；目标增量；混合遗传算法
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