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基于信息融合技术的结构损伤诊断方法

刘　涛　 李爱群　 丁幼亮　 费庆国

（东南大学土木工程学院，南京 ２１００９６）

摘要：为提高结构损伤识别的准确率，将多源信息融合技术引入到结构损伤诊断中．在介绍多源信息融合技术的
基本理论、功能模型、级别分类和数学方法的基础上，将２种或多种结构损伤识别方法提取的损伤特征向量进行
特征级融合，建立了基于信息融合的结构损伤诊断方法．在钢筋混凝土板损伤试验中测试其模态信息，利用基于
信息融合的结构损伤诊断方法进行裂缝位置识别，并与单独使用模态应变能法和柔度法进行损伤识别的结果进

行对比．结果显示基于特征级信息融合的结构损伤诊断方法能够准确识别单一损伤识别方法无法识别的结构损
伤，对于多位置损伤识别亦有效果．基于信息融合的结构损伤诊断方法具有良好的损伤敏感性．不同的信息融合
算法有不同的适用范围，在实际结构健康监测中，要通过详细分析选择合适的多源信息融合算法．
关键词：多源信息融合；结构损伤诊断；Ｂａｙｅｓ方法；ＤＳ证据理论
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