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逆向需求模糊的多车辆集散货物路线问题

李　建１，２　　达庆利１

（１东南大学经济管理学院，南京 ２１００９６）
（２南京农业大学工学院，南京 ２１００３１）

摘要：研究了一类新的车辆路线问题（ＶＲＰ）———整合逆向物流的多车辆路线问题（ＭＶＲＰＲＬ）．该问题的特点是
客户可以同时取货和发货，而且客户发货量是在路线安排前是不确定的．首先用三角模糊数表示客户发货量，建
立了基于模糊置信度理论的多目标模型；然后设计了基于模拟的改进禁忌算法来求解该模型：用模拟的方法计

算路线失败值，在路线搜索中采用路线内部改善和路线间改善两类邻域操作，而且采用了重起策略．计算结果表
明该方法优于传统的扫描算法，整合逆向物流的运输费用比正逆向分别运输之和减少了４３％．
关键词：逆向物流；集散一体化；置信度理论；禁忌搜索算法；模糊模拟
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