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真实网络数据集自动问答系统中的问题分类

袁晓洁 　于士涛 　师建兴 　陈秋双

（南开大学信息技术科学学院，天津 ３０００７１）

摘要：为了改善真实网络数据集上自动问答系统的性能，定义出新的问题类别集合和通用的答案重新排序模型．
问题分类器借助先验词典和语法分析，将语义和语法信息引入信息检索和机器学习方法，呈现为多种多样的训

练属性，包括疑问词、中心动词、疑问词与中心动词依赖关系、中心助动词位置、中心名词、中心名词顶级上位词

等．进而通过问题类别信息，对问答查询结果重新排序．实验表明：分类器能够精确实现真实网络数据集的问题
分类，重新排序后的自动问答结果也能得到明显改善．这说明借助语义和语法信息，真实网络数据集上的自动问
答系统等应用可以得到改善，显示出更好的性能．
关键词：问题分类；自动问答系统；真实网络数据集；问答网络论坛；重新排序模型
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