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Ｄｅｅｐｗｅｂ站点查询界面的潜在语义分析
茅琴娇１　冯博琴１　 潘善亮２

（１西安交通大学计算机科学与技术系，西安 ７１００４９）
（２宁波大学信息科学与工程学院，宁波 ３１５２１１）

摘要：为了进一步提高搜索引擎的效率，实现对ｄｅｅｐｗｅｂ中所蕴含的大量有用信息的检索、索引和定位，引入潜
在语义分析理论是一种简单而有效的方法．通过对作为 ｄｅｅｐｗｅｂ站点入口的查询界面里的表单属性进行潜在
语义分析，从表单属性中挖掘出潜在语义结构，并实现一定程度上的降维．利用这种潜在语义结构，推断对应站
点的数据内容并改善不同站点的相似度计算．实验结果显示，潜在语义分析修正和改善了ｄｅｅｐｗｅｂ站点的表单
属性的语义理解，弥补了单纯的关键字匹配带来的一些不足．该方法可以被用来实现为某一站点查找网络上相
似度高的站点及通过键入表单属性给出拥有相似表单的站点列表．
关键词：ｄｅｅｐｗｅｂ；信息检索；潜在语义分析；奇异值分解
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