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基于模糊分类规则树的文本分类

郭玉琴１，２　袁　方１　 刘海博１

（１河北大学数学与计算机学院，保定０７１００２）
（２中国人民银行天津分行，天津 ３０００４０）

摘要：针对传统的基于关联规则的文本分类方法在分类文本时需要遍历分类器中的所有规则，分类效率非常低

的问题，提出一种基于模糊分类规则树（ＦＣＲｔｒｅｅ）的文本分类方法．分类器中的规则以树的形式存储，由于树型
结构避免了重复结点的存储，节省了存储空间．模糊分类关联规则与一般分类规则相比，不仅包含了词条信息，
还包含了词条出现频度对应的模糊集，所以ＦＣＲｔｒｅｅ的构建过程及树的结构不同于一般规则树ＣＲｔｒｅｅ．为降低
构建及遍历ＦＣＲｔｒｅｅ的难度，采用了构造多棵ｋＦＣＲｔｒｅｅ的方法．在搜索规则树时，如果结点中的词条没在待分
类文本中出现，则不需要再搜索该结点引导的子树，大大减少了需要匹配的规则的数量．实验表明该方法是可行
的，与遍历分类器的分类方法相比，分类效率有了明显提高．
关键词：文本分类；模糊分类关联规则；分类规则树；模糊分类规则树

中图分类号：ＴＰ３９３

２４３ ＧｕｏＹｕｑｉｎ牞ＹｕａｎＦａｎｇ牞ａｎｄＬｉｕＨａｉｂｏ　


