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基于大型隐马尔可夫模型的宽带语音丢帧补偿

王仕奎１，２　汤一彬１　尤红岩１　吴镇扬１

（１东南大学信息科学与工程学院，南京 ２１００９６）
（２安徽师范大学物理与电子信息学院，芜湖 ２４１０００）

摘要：研究了在语音传输过程中由于参数丢失导致语音质量急剧下降的丢帧补偿问题．利用大规模隐式马尔可
夫模型对自适应多速率宽带语音编码（ＡＭＲＷＢ）的ＩＳＦ参数进行建模，然后对丢失的 ＩＳＦ参数进行基于最小
均方误差（ＭＭＳＥ）准则的最优估计，将估计的ＩＳＦ参数和前帧的ＩＳＦ参数进行加权以平滑估计值，得到补偿的
ＩＳＦ参数．在接收端，利用ＩＳＦ参数的估计值进行语音合成．将本算法的合成语音和由Ｇ．７２２２标准附件Ｉ的基
准补偿的合成语音进行比较，仿真结果表明，本补偿算法可以得到更好的性能，在频率加权谱失真和信噪比这

２种评价准则上都有所改善，信噪比提高约２４１ｄＢ，频率加权谱失真下降约０８８５ｄＢ，证明了该算法的有
效性．
关键词：丢帧补偿；宽带语音；大型隐马尔可夫模型；ＩＳＦ参数
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