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基于神经网络方法的模型误差补偿

胡伍生１，２　　孙　璐２

（１东南大学交通学院，南京 ２１００９６）
（２美国华盛顿天主教大学土木工程学院，华盛顿 ２００６４）

摘要：介绍了２种补偿模型误差的传统方法：附加系统参数方法和最小二乘配置法．提出了一种基于 ＢＰ算法的
补偿模型误差的神经网络方法，简称为ＨＢＰ算法．假设函数模型为ｙ＝ｆ（ｘ１，ｘ２，…，ｘｎ），则ＨＢＰ算法的神经网
络结构为（ｎ＋１）×ｐ×１，（ｎ＋１）是输入层元素个数，具体为ｘ１，ｘ２，…，ｘｎ和ｙ′，其中ｙ′是函数模型计算值；ｐ为隐
含层节点数，一般通过大量试验得到；１是输出层元素个数，具体为 Δｙ＝ｙ０－ｙ′，其中 ｙ０是样本真值．然后，详细
介绍了ＨＢＰ算法的具体计算步骤．最后，结合一个工程实例，对３种补偿方法的结果进行了详细对比分析．传统
方法补偿之后的精度约为±１９ｍｍ，ＨＢＰ算法补偿之后的精度为±４３ｍｍ．结果表明，与传统方法相比，新方法
对模型误差的补偿效果更好．
关键词：模型误差；神经网络；ＢＰ算法；补偿
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