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基于 ＡＲＳＶＲ方法的网格计算资源负载预测
黄　刚 　王汝传　 解永娟　 石小娟

（南京邮电大学计算机学院，南京 ２１０００３）

摘要：在ＭＤＳ４监控模型的基础上，设计了基于可靠存储与容侵数据网格的监控模型，分析了监控模型中计算
资源的负载特性、指标．然后，设计了基于ＳＶＲ的时间序列自回归预测模型，提出了用于数据网格负载预测的
监控ＡＲＳＶＲ方法．最后，利用ＡＲ模型对历史观测序列进行建模，确定模型的阶次．根据历史数据对ＳＶＲ进
行训练，得到回归函数．仿真实验结果表明，ＡＲＳＶＲ方法能对节点的负载进行有效预测．
关键词：网格；自回归支持向量回归机算法；计算资源；负载预测
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