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基于本体环境迁移的信息共享方法

马应龙１　 张红宪１　刘韶华２

（１华北电力大学控制与计算机工程学院，北京 １０２２０６）
（２北京邮电大学电子工程学院，北京 １００８７６）

摘要：为了更好地实现基于分布式本体的知识共享，提出了一个基于本体环境迁移（ＯＣＩ）的方法．该方法同传
统的本体集成和映射方法相比，能减少实现复杂度．该方法可以分成３个阶段：给定术语的语义环境确定，本
体术语之间的语义相似度计算以及本体环境迁移．针对分布式本体的一个本地术语，其本体环境可以通过使用
语义相似度计算从与该术语最相关的本地本体中确定和抽取．然后，该环境将被动态地迁移到源本体以获取更
丰富的语义信息．采用多智能体技术，开发了一个分布式知识共享系统（ＤＫＳＳ）以演示该方法的使用．实验结
果显示，该方法对分布式本体知识共享是有效的，不需要维护全局本体或复杂的本体映射，因此具有更好的可

维护性和可伸缩性．
关键词：本体；知识共享；本体环境；多智能体系统
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