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高速公路事件实时响应层次决策支持系统

杨顺新 　倪富健 　陈　飞

（东南大学交通学院，南京 ２１００９６）

摘要：应用人工智能技术产生高速公路事件响应预案，提出了基于规则推理、案例推理和贝叶斯网络推理３种
方法的事件响应框架．首先，建立了基于规则推理的高速公路事件管理系统（ＲＫＩＭＳ），并应用于宁连高速公
路北段事件管理过程中．然后，通过分析ＲＫＩＭＳ系统２年的运营数据，确定了事件案例的结构表示与事件响
应的贝叶斯网络结构．最后，应用ｋ近邻算法计算相似性案例，并研究了基于该算法的预案产生和控制策略．
利用２００６年ＲＫＩＭＳ事件管理系统的实际数据对模型进行了验证．对比分析结果表明，该方法是有效可信的．
关键词：高速公路事件；决策支持；规则推理；案例推理；贝叶斯网络
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