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局域世界机制下无标度知识网络的生成模型

单海燕　　王文平

（东南大学经济管理学院，南京 ２１００９６）

摘要：为了更真实地模拟现实知识网络的成长过程，构造了一类基于局域连接机制下的知识网络生成模型．利
用统计物理学中的平均场方法，给出了知识网络度分布的理论预测，并运用Ｍａｔｌａｂ仿真进行了验证：当局域世
界规模很小时，网络度的分布函数近似服从无标度分布，当局域世界规模不是很小时，网络度的分布会从纯粹

的无标度状态变化成尾状物服从指数分布的近似无标度状态，且无标度指数随着可调参数增加而增加，随着新

增边数的增加而减少．最后，比较了在局域连接机制和全局连接机制下生成的知识网络的一些知识指标．从长
期来看，与全局机制相比，局域机制会导致网络平均知识水平增长缓慢，而且网络同质化现象严重．
关键词：知识网络；网络结构；无标度；局域世界机制
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