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０６ ０２ ８０ １７５ ０７３ ０３９ ０５７ １１８ １７７
０６ ０２ １００ ２４５ １５５ ０４ ０８８ １５５ ２２２

Ａｖｅｒａｇｅ １２４ ０６８ ０２６ ０３７ ０８４ １１３
０６ ０６ ２０ ００１ ０２１ ０ ０ ００４ ０
０６ ０６ ４０ １５９ １５２ ０２５ ０３５ ０７ ０３６
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最小化最大延误无等待流水车间调度问题的禁忌搜索算法

王初阳 　李小平　 王　茜

（东南大学计算机科学与工程学院，南京 ２１００９６）

摘要：为求解最小化最大延误无等待流水车间调度问题，提出了３个基于任务块交换的邻域，其中块交换邻域
的规模为Ｏ（ｎ４），块对换和简化块交换邻域的规模为Ｏ（ｎ３）．所提邻域的规模均大于现有邻域，因此可提高局部
搜索算法的解质量．给出了３个邻域的加速性质，使一个相邻解的评估时间为常量，邻域的评估时间与其规模成
正比．同基于支配规则的加速方法相比，所提出的加速性质适用于任何机器数．在禁忌搜索中比较了３个邻域，
以及块对换和简化块交换邻域的并集．标准实例集上的计算结果表明：３个基于 Ｏ（ｎ３）邻域的禁忌搜索算法均
好于现有算法；在所有的测试算法中，采用邻域并集的禁忌搜索算法的性能最好．
关键词：禁忌搜索；无等待流水车间；调度；最大延误；邻域
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