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基于减少语义标注偏差的语义 Ｗｅｂ服务发现
魏登萍１　王　挺１　 唐晋韬１　 王　戟２

（１国防科学技术大学计算机学院，长沙 ４１００７３）
（２国防科技大学并行与分布处理国家重点实验室，长沙 ４１００７３）

摘要：为了提高语义Ｗｅｂ服务的发现性能，从Ｗｅｂ服务描述上下文中抽取语义标注的约束信息并生成新的更
精确的语义标注，从而减少语义标注与参数之间的语义偏差，精化Ｗｅｂ服务的语义描述．首先，从本体定义中
抽取概念的约束模板，并对Ｗｅｂ服务的描述文本进行句法分析；然后，根据约束模板，从句法分析树中抽取语
义标注的约束信息，并构造新的概念表达式作为对应参数的新的语义标注．最后，提出了一种新的语义相似度
度量方法以度量概念表达式的相似度．实验结果表明：该方法能够提高语义Ｗｅｂ服务发现的平均准确率，且计
算代价相对较小．从描述文本中抽取概念的约束信息，能够减少标注的语义偏差，更精确地表达语义Ｗｅｂ服务
的语义，提高Ｗｅｂ服务的发现性能．
关键词：语义Ｗｅｂ服务发现；语义偏差；向下文；约束模板；相似度度量
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