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基于神经网络的空调箱故障诊断

杜志敏　晋欣桥　杨学宾　范　波

（上海交通大学制冷与低温工程研究所，上海 ２００２４０）

摘要：针对空调系统中的不同故障，分析了空调箱的故障特性，并讨论了不同故障对空调系统能耗及热舒适性的

影响．仿真试验结果表明，送风温度的测量故障会导致系统能耗的增加．根据故障特性，提出了一种基于神经网
络的数据处理方法，用以检测和诊断空调箱中的传感器故障．该方法首先选取历史数据对神经网络进行训练，实
现对系统运行状态的识别和预测．然后，通过比较测量值与预测值，计算出相对误差，实现对故障的诊断．最后，
利用基于ＴＲＮＳＹＳ的仿真器，对神经网络的故障诊断策略进行了验证．结果表明，神经网络可以有效诊断空调
系统中的温度、流量和压力传感器故障．
关键词：空调箱；故障特性；故障诊断；神经网络
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