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基于 ＪＮＤ和 ＡＲ模型的感知视频编码方法
王　罛 赵　力 邹采荣

（东南大学信息科学与工程学院，南京 ２１００９６）

摘要：为了达到减少比特数同时保持画面质量的目的，提出了一种基于最小可视失真（ＪＮＤ）和自回归（ＡＲ）模型
的感知视频编码方法．首先，设计了基于ＪＮＤ的纹理分割算法，建立了空时 ＪＮＤ模型，以 ＭＢ为基本单元，通过
计算其ＪＮＤ能量并与阈值做比较，用以分割出视频序列中的纹理区域．然后，开发了ＡＲ模型来合成纹理区，在
使用最小二乘法计算出ＡＲ模型的参数后，用相邻的前后参考帧对应像素的线性插值来生成重构像素．最后，为
了检验所提方法的效果，将其与Ｈ．２６４／ＡＶＣ视频编码系统做比较，用不同的视频序列实验来验证所提方法的
有效性．实验结果显示，对于具有不同纹理特点的实验序列，所提方法可以在保持感知质量的同时将比特率减少
１５％～５８％．
关键词：感知视频编码；纹理合成；最小可视失真；ＡＲ模型
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