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采用压缩感知的数字广播信道估计

戚晨皓　　吴乐南

（东南大学信息科学与工程学院，南京 ２１００９６）

摘要：为降低导频数目并提高频谱利用率，将最新提出的压缩感知技术应用于数字广播的信道估计．在欧洲电信
标准协会ＤＲＭ标准规定的６种信道模式中，对于确定了信道模式多径数目的情况，采用子空间跟踪算法估计各
径的时延扩展和衰减，设定算法迭代终止条件为估计结果的稀疏度等于多径数目；对于多径数目未知的情况，采

用正交匹配追踪算法估计信道参数，设定算法迭代终止条件为估计误差等于噪声方差．仿真结果表明，在相同的
导频数目下，压缩感知算法优于传统的基于内插的最小二乘信道估计算法；在多径数目先验的情况下，子空间跟

踪算法优于正交匹配追踪算法．
关键词：信道估计；压缩感知；数字广播；正交频分复用
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