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一种用于降低变异测试代价的新技术

蒋玉婷　　李必信

（东南大学计算机科学与工程学院，南京２１００９６）

摘要：针对变异测试代价大、无法广泛应用的问题，提出了一种在变异测试过程中引进测试用例选择以降低测试

代价的方法．通过为每个变异体选择一定数量的测试用例，约束变异体允许执行的最大次数，从而减少无用功．
测试用例的选择与变异体的变异程度相关，变异距离是描述源程序和变异体之间差异程度的指标，能够衡量测

试集中有效测试用例的比例，进而指导测试用例的选择．距离越大，意味着变异体越容易被杀死，对应的有效测
试用例则越多．实验结果表明该方法在不影响测试效果的情况下，可以明显降低变异测试的执行成本．
关键词：变异测试；变异距离；样本学习；执行代价；测试用例选择
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