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完备伪 Ｚｅｒｎｉｋｅ矩相似不变量集的构造
桂志国１　张　辉２　陈北京２　舒华忠２

（１中北大学电子测试技术国家重点实验室，太原０３００５１）
（２东南大学影像科学与技术实验室，南京２１００９６）

摘要：为了解决传统方法构造的矩不变量特征集存在的完备性和独立性问题，提出了一种完备的伪Ｚｅｒｎｉｋｅ矩相
似变换（旋转、平移和缩放）不变量集的构造方法，并给出了系统的推导和证明．首先推导了几何变换前后图像的
伪Ｚｅｒｎｉｋｅ矩之间的关系，然后基于该关系得到了伪Ｚｅｒｎｉｋｅ矩的相似不变量集，并将其表示成变换前图像的同
阶和低阶伪Ｚｅｒｎｉｋｅ矩的线性组合．同时，研究了通过一组有限的伪Ｚｅｒｎｉｋｅ矩不变量进行图像重构的问题．实验
结果表明，提出的伪Ｚｅｒｎｉｋｅ矩完备不变量集优于复数矩完备不变量集．
关键词：伪Ｚｅｒｎｉｋｅ矩；完备性；相似不变量；图像重构
中图分类号：ＴＰ３９１

３５１　ＣｏｎｓｔｒｕｃｔｉｏｎｏｆａｃｏｍｐｌｅｔｅｓｅｔｏｆｓｉｍｉｌａｒｉｔｙｉｎｖａｒｉａｎｔｓｕｓｉｎｇｐｓｅｕｄｏＺｅｒｎｉｋｅｍｏｍｅｎｔｓ


