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一种新的 ＥＢＰＳＫ通信系统检测器
靳　一　吴乐南　王继武　余　静

（东南大学信息科学与工程学院，南京 ２１００９６）

摘要：为了提高扩展的二元相移键控（ＥＢＰＳＫ）接收机的检测精度，设计了一种基于改进粒子群算法（ＩＭＰＳＯ）和
ＢＰ神经网络的ＥＢＰＳＫ检测器．首先，阐述了 ＥＢＰＳＫ调制特征及冲击滤波器的特殊滤波机理．然后，提出了基
于ｌｏｇｉｓｔｉｃ混沌扰动和Ｃａｕｃｈｙ变异的改进粒子群算法，并利用ＩＭＰＳＯＢＰ神经网络设计了ＥＢＰＳＫ检测器模型．
最后，对ＩＭＰＳＯＢＰ检测器进行了仿真，并分别与自适应门限判决、ＢＰ神经网络和 ＰＳＯＢＰ检测器进行了对比．
仿真结果表明：基于ＩＭＰＳＯＢＰ神经网络的ＥＢＰＳＫ检测器检测效果要明显好于其他３种检测器．
关键词：扩展的二元相移键控；检测器；冲击滤波器；ｌｏｇｉｓｔｉｃ混沌扰动；Ｃａｕｃｈｙ变异；自适应门限判决
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