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序列交通图像去雾

李　楠１　　路小波２

（１东南大学交通学院，南京 ２１００９６）
（２东南大学自动化学院，南京２１００９６）

摘要：为了消除交通图像中的雾，根据交通图像的特点建立了一种距离场并提出了一种新颖的基于序列交通图

像的参数估计方法．首先，基于大气散射模型推导出雾模糊模型，将距离场的方向平行于道路中线，距离场沿观
察者到地平线的方向递增，并进行归一化处理改善距离场的分布特性；然后，对参数进行初始化，并以参考区域

的平均灰度变化作为判定条件，对参数进行调整；最后，根据雾模糊模型实施复原．实验结果表明，所提方法能够
对交通图像中的雾进行有效去除．
关键词：交通图像；雾；距离场；景深；物理模型

中图分类号：ＴＰ３９１
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