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局部分层非负张量分解算法及在机械故障诊断中的应用

王　飞１ 许飞云２ 王海军２

（东南大学机械工程学院，南京 ２１１１８９）

摘要：针对传统非负张量分解收敛速度慢，分解精度低的难题，结合 ｔｈｒｅｅｓｅｍｉＮＭＦ模型，将局部目标函数理论
应用于非负张量分解中，提出了基于局部分层的非负张量分解算法，并通过人脸特征提取实验验证了算法的有

效性．通过对由空压机不同故障振动信号的双谱构成的张量按该算法分解，得到反映故障特征的基图像及与基
图像对应的权值矩阵，建立了特征与故障频率之间的对应关系，并将权值矩阵输入到ＢＰ神经网络中对故障进行
分类．同时将该方法与其他特征提取方法相比较，实验结果表明该方法有效地提高了空压机故障诊断精度．
关键词：非负张量分解；双谱；特征提取；空压机；ＢＰ神经网络
中图分类号：ＴＰ２０６３
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