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稀疏长时延水声信道的压缩感知估计

伍飞云１　 周跃海１　 童　峰１　 方世良２

（１厦门大学水声通信与海洋信息技术教育部重点实验室，厦门 ３６１００５）
（２东南大学水声信号处理教育部重点实验室，南京 ２１００９６）

摘要：提出一种基于压缩感知框架下的长时延水声信道估计算法．用传统的自适应算法如最小二乘（ＬＳ）算
法处理典型的长时延水声信道的估计问题时，会导致其收敛速率下降，即跟踪能力有限，而使用时延多普勒

函数则加大了计算量和复杂度．通过训练序列构建一个Ｔｏｅｐｌｉｔｚ矩阵作为测量矩阵，将长时延信道估计问题
转为压缩感知问题，并利用信道的稀疏结构特性进行稀疏估计．与传统的 ｌ１范数或基于指数形式的近似 ｌ０
范数稀疏恢复策略不同，所提出的是一种新的似ｌ０范数稀算法（简称 ＡＬ０），该算法通过融合最陡梯度和迭
代投影寻优进行求解．仿真与海试数据结果验证了所提算法的优越性．
关键词：范数约束；稀疏水声信道；压缩感知
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