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弱化语言修饰词在多属性决策中的应用

王　海　 徐泽水

（东南大学经济管理学院，南京 ２１１１８９）

摘要：为允许在语言多属性决策环境中使用“差不多”和“有点”等表示程度弱化的语言修饰词，提出了一种

基于语义的表示模型．首先，基于论域上语言标度的语义定义相似关系，并通过计算语言标度的上近似和
松上近似得到语言修饰词的表示方法，进而推导出语言表达式的语义公式，其中参数由语言标度的语义客

观确定．该模型具有清晰的语义，且允许专家以更自然的方式表达不确定的决策信息．将模型应用于可持
续创新能源技术的评估和选择，计算结果表明，所提出的模型可以处理评估过程中存在的多种不确定性．最
后，讨论了该模型与现有技术的区别，并给出了该模型在语义为梯形模糊数情形下的拓展．
关键词：决策；多属性决策；语言标度集；语言修饰词；相似关系
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