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一种基于能效优先的 ＬＴ码协作频谱感知结果传输方案
宋晓勤１　 金　慧１　 谈雅竹１　 胡　静２　 宋铁成２

（１南京航空航天大学电子信息工程学院，南京２１１１０６）
（２东南大学信息科学与工程学院，南京２１００９６）

摘要：针对认知无线电系统中，因次级用户（ＳＵｓ）数量较大而造成传输能量急剧增加的问题，提出一种基于
能效优先的协作频谱感知结果传输方案．首先，将分簇结构引入感知结果传输系统以降低发射功率，然后，
在中心化的感知信息传输模型中采用无固定码率的ＬＴ码，因为它能动态地适应信道条件，避免传输过程中
不必要的冗余度．此外，ＬＴ码采用改进的最优度分布（ＯＤＤ）设计．仿真结果表明，在度分布中选取合适的参
数有助于ＬＴ码获得理想的性能．与其他典型的ＬＴ码度分布相比，ＯＤＤ在选取了优化参数后，当比特误码
率为１０－３时，可以获得超过２ｄＢ的性能增益．所提出方案的能耗不仅比非编码系统节约至少７１．４％，而且
低于不同码率的卷积码编码系统．同时，当选择合适的分簇方法时，可以进一步降低能耗．
关键词：协作频谱感知；能效；基于分簇；ＬＴ码；度分布
中图分类号：ＴＮ９１４．５
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