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ｉｎｔｈｅｃｕｒｒｅｎｔｓｔｕｄｙｔｏａｎａｌｙｚｅｔｈｅｖａｒｙｉｎｇｉｎｆｌｕｅｎｃｅｏｆ
ｅａｃｈｆａｃｔｏｒｏｎｔｈｅｉｄｅｎｔｉｆｉｅｄｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓ．
　Ｗｈｅｎｔｈｅｄｅｐｅｎｄｅｎｔｖａｒｉａｂｌｅｈａｓｋｃａｔｅｇｏｒｉｅｓ，ｌｏｇｉｓｔｉｃ
ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎａｎａｌｙｓｉｓｉｓｃｏｎｄｕｃｔｅｄｉｎｋ－１ｃａｔｅｇｏｒｉｅｓ，ａｎｄ
ｔｈｅｋｔｈｃａｔｅｇｏｒｙｉｓｄｅｆｉｎｅｄａｓｔｈｅｒｅｆｅｒｅｎｃｅｃａｔｅｇｏｒｙ．
Ｔｈｅｎｔｈｅｍｕｌｔｉｎｏｍｉａｌｌｏｇｉｓｔｉｃｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｏｄｅｌｃｏｒｒｅ
ｓｐｏｎｄｉｎｇｔｏｔｈｅｊｔｈｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓｃａｎｂｅｆｏｒｍｕｌａｔｅｄａｓ

ｌｎ ｐｊ
１－ｐ( )

ｋ
(＝ βｊ０＋∑

ｎ

ｉ＝１
βｊｉｘ )ｊｉ

ｗｈｅｒｅｐｊａｎｄｐｋａｒｅｔｈｅｐｒｏｂａｂｉｌｉｔｉｅｓｏｆｔｈｅｏｃｃｕｒｒｅｎｃｅｏｆ
ｔｈｅｊｔｈａｎｄｋｔｈｋｉｎｄｏｆｃａｔｅｇｏｒｉｅｓ，ｒｅｓｐｅｃｔｉｖｅｌｙ；βｊ０ｉｓ
ｃｏｎｓｔａｎｔ；βｊｉｄｅｎｏｔｅｓｔｈｅｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｃｏｅｆｆｉｃｉｅｎｔｏｆｔｈｅｉｔｈ
ｉｎｄｅｐｅｎｄｅｎｔｖａｒｉａｂｌｅｘｊｉｉｎｔｈｅｍｕｌｔｉｎｏｍｉａｌｌｏｇｉｓｔｉｃｒｅｇｒｅｓ
ｓｉｏｎｍｏｄｅｌｏｆｔｈｅｊｔｈｃａｔｅｇｏｒｙ；ａｎｄｎｒｅｐｒｅｓｅｎｔｓｔｈｅ
ｎｕｍｂｅｒｏｆｉｎｄｅｐｅｎｄｅｎｔｖａｒｉａｂｌｅｓ［２８］．

２　Ｒｅｓｕｌｔｓ
２．１　Ｄｅｓｃｒｉｐｔｉｖｅｓｔａｔｉｓｔｉｃｓ

　Ａｆｔｅｒｄｅｔｅｒｍｉｎｉｎｇｔｈｅｒｅｓｅａｒｃｈｖａｒｉａｂｌｅｓ，ｔｈｅｄｅｓｃｒｉｐ
ｔｉｖｅｓｔａｔｉｓｔｉｃｓｏｆｐｏｓｓｉｂｌｅｒｉｓｋｆａｃｔｏｒｓａｒｅｓｕｍｍａｒｉｚｅｄｉｎ
Ｔａｂ．３．Ｔｈｅｐｅｒｃｅｎｔａｇｅｓｏｆｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓｂｙｅａｃｈｃａｔｅ
ｇｏｒｙｗｉｔｈｉｎａｆａｃｔｏｒａｒｅｓｈｏｗｎｉｎＴａｂ．３．Ｔｈｅｐｅｒｃｅｎｔａｇｅｓ
ａｒｅｔｈｅｐｒｏｐｏｒｔｉｏｎｓｏｆｖａｒｉｏｕｓｔｙｐｅｓｏｆｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓｉｎ
ｅａｃｈｃａｔｅｇｏｒｙｗｉｔｈｉｎｔｈｅｒｉｓｋｆａｃｔｏｒｓ．Ｔｈｅｐｅｒｃｅｎｔａｇｅａｃ
ｃｕｍｕｌａｔｉｏｎｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｓｏｆｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓｕｎｄｅｒｅａｃｈ
ｃａｔｅｇｏｒｙａｒｅｓｈｏｗｎｉｎＦｉｇ．２．

９２２　Ｉｎｖｅｓｔｉｇａｔｉｎｇｔｈｅｆａｃｔｏｒｓａｆｆｅｃｔｉｎｇｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓｂａｓｅｄｏｎｅｌｅｃｔｒｏｎｉｃｅｎｆｏｒｃｅｍｅｎｔｄａｔａ牶Ａｃａｓｅｓｔｕｄｙ…



Ｔａｂ．３　Ｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｐｅｒｃｅｎｔａｇｅｓｉｎｖａｒｉｏｕｓｉｎｆｌｕｅｎｃｉｎｇｆａｃｔｏｒｓ

Ｖａｒｉａｂｌｅｓ
Ｐｅｒｃｅｎｔａｇｅｓｏｆｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓ

Ｖ１ Ｖ２ Ｖ３ Ｖ４ Ｖ５ Ｖ６ Ｖ７ Ｖ８ Ｖ９ Ｖ１０
Ｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ １８．４０ １７．６４ １５．０４ １２．３８ ９．６５ ６．４３ ７．０４ ６．４４ ３．６９ ３．３０
Ｎｏｎｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ １４．０１ １５．９０ １５．０７ １５．５４ ８．７２ ７．２７ ４．７３ ４．２７ ３．３２ １１．１７
Ｗｅｅｋｄａｙ １８．４７ １６．８５ １５．０３ １３．００ ９．７７ ６．３４ ６．５１ ５．８２ ３．１１ ５．０９
Ｗｅｅｋｅｎｄ １４．５１ １８．４９ １５．１０ １３．２３ ８．５２ ７．３９ ６．６２ ６．４２ ５．０５ ４．６７
００：００—０６：５９ １１．８４ ７．０１ ３０．４３ ８．５９ １９．３８ １３．８１ ０．００ ０．２６ ０．０４ ８．６４
０７：００—０８：５９ ２３．６１ １１．９０ １２．４５ １４．５０ ７．４２ ４．３５ ４．９３ ７．９９ ４．０９ ８．７５
０９：００—１１：５９ １０．３７ １５．８４ １４．０５ １４．６３ ８．１４ ７．７１ １３．１５ ７．３８ ４．５４ ４．２０
１２：００—１６：５９ １７．１８ １６．８０ １３．２０ １４．８８ ８．３８ ６．１６ ７．１０ ８．４７ ３．４９ ４．３４
１７：００—１８：５９ ３２．８２ ２４．５０ １４．５３ ８．２５ ７．８６ ３．３８ １．５４ １．３２ １．５９ ４．２１
１９：００—２３：５９ １２．２０ ２２．８０ ２０．５７ ９．２３ １５．４６ ８．９４ １．２８ ０．０３ ５．０３ ４．４５
Ｒｏａｄｓｅｃｔｉｏｎ １２．２１ ２６．８３ ０．００ ０．２４ ９．９１ １１．７８ １４．６４ １１．２１ ８．０８ ５．１０
Ｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ ２１．６９ ９．５４ ２７．２０ ２３．４２ ９．０８ ２．５４３ ０．００ １．７４ ０．００ ４．８９
Ｓｕｎｎｙ １７．８５ １４．４９ １６．０６ １２．８７ ９．３５ ５．７３ ８．３４ ６．７２ ３．４６ ５．１３
Ｃｌｏｕｄｙ １７．２６ １７．３６ １５．３０ １２．６２ ８．４９ ７．３５ ６．１３ ６．４２ ４．２２ ４．８７
Ｌｉｇｈｔｒａｉｎ １７．８９ １８．３９ １４．０２ １３．５６ １１．３５ ５．６０ ６．８９ ４．７８ ２．６４ ４．９０
Ｍｏｄｅｒａｔｅｒａｉｎ １５．９２ １８．２３ １５．１８ １７．４４ １１．４５ ５．５５ １．７７ ５．５５ ３．１４ ５．７５
Ｓｎｏｗｙ １６．５９ １９．５８ １４．４４ １１．５１ ６．３６ ９．６１ ６．３０ ５．８８ ３．６１ ６．１２

Ｆｉｇ．２　Ｐｅｒｃｅｎｔａｇｅａｃｃｕｍｕｌａｔｉｏｎｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｓｏｆｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓ

　ＦｒｏｍＴａｂ．３ａｎｄＦｉｇ．２，ｄｒｉｖｉｎｇｉｎｔｈｅｒｅｖｅｒｓｅｄｉｒｅｃｔｉｏｎ
ａｎｄｓｐｅｅｄｉｎｇｂｙ２０％ ｂｕｔｌｅｓｓｔｈａｎ５０％ ａｃｃｏｕｎｔｆｏｒａ
ｌａｒｇｅｒｐｒｏｐｏｒｔｉｏｎａｔ００：００—０６：５９（Ｖ５１９．３８％，Ｖ６
１３．８１％）ｔｈａｎａｔ０７：００—０８：５９（Ｖ５７．４２％，Ｖ６
４．３５％），０９：００—１１：５９（Ｖ５８．１４％，Ｖ６７．７１％），
１２：００—１６：５９（Ｖ５８．３８％，Ｖ６６．１６％），１７：００—
１８：５９（Ｖ５７．８６％，Ｖ６３．３８％），ａｎｄ１９：００—２３：５９
（Ｖ５１５．４６％，Ｖ６８．９４％）．Ｆｕｒｔｈｅｒｍｏｒｅ，ｖｉｏｌａｔｉｎｇｔｒａｆ
ｆｉｃｓｉｇｎａｌｓ（Ｖ３），ａｓｔｈｅｍａｉｎｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎａｔ００：００—
０６：５９，ａｃｃｏｕｎｔｓｆｏｒｍｏｒｅｔｈａｎ３０％．
　Ｕｓｅｏｆａｎｉｍｐｒｏｐｅｒｏｒｉｅｎｔｅｄｌａｎｅ（Ｖ１２１．６９％），ｖｉｏ
ｌａｔｉｎｇｔｒａｆｆｉｃｓｉｇｎａｌｓ（Ｖ３２７．２０％）ａｎｄｖｉｏｌａｔｉｎｇｔｒａｆｆｉｃ
ｍａｒｋｉｎｇｓ（Ｖ４２３．４２％）ａｒｅｔｈｅｍａｉｎｖｉｏｌａｔｉｏｎｓａｔｔｈｅｉｎ
ｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ，ｗｈｉｌｅｉｌｌｅｇａｌｐａｒｋｉｎｇ（Ｖ２２６．８３％）ａｃｃｏｕｎｔｓ
ｆｏｒｔｈｅｌａｒｇｅｓｔｐｒｏｐｏｒｔｉｏｎｏｎｔｈｅｒｏａｄｓｅｃｔｉｏｎ．

２．２　Ｆａｃｔｏｒｓａｆｆｅｃｔｉｎｇｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓ

　Ｔｈｅｃｈｉｓｑｕａｒｅｔｅｓｔｗａｓｃｏｎｄｕｃｔｅｄａｔｔｈｅ５％ ｌｅｖｅｌｏｆ
ｓｉｇｎｉｆｉｃａｎｃｅ．Ｔａｂ．４ｓｈｏｗｓｔｈｅｒｅｓｕｌｔｓｏｆｔｈｅｃｈｉｓｑｕａｒｅ
ｔｅｓｔ．Ｔｈｅｃｈｉｓｑｕａｒｅｓｔａｔｉｓｔｉｃ（χ２）ｏｆｅａｃｈｖａｒｉａｂｌｅｉｓ
ｌａｒｇｅａｎｄｐ＜０．００１，ｉｎｄｉｃａｔｉｎｇｔｈａｔｖｅｈｉｃｌｅａｔｔｒｉｂｕｔｉｏｎ，
ｄａｙｏｆｗｅｅｋ，ｔｉｍｅｏｆｄａｙ，ｌｏｃａｔｉｏｎｏｆｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓ，
ａｎｄｗｅａｔｈｅｒａｒｅｓｔａｔｉｓｔｉｃａｌｌｙｓｉｇｎｉｆｉｃａｎｔｆａｃｔｏｒｓａｓｓｏｃｉａｔｅｄ

Ｔａｂ．４　Ｃｈｉｓｑｕａｒｅｔｅｓｔｒｅｓｕｌｔｓ
Ｉｎｄｅｐｅｎｄｅｎｔｖａｒｉａｂｌｅｓ χ２ ｄｆ

Ｖｅｈｉｃｌｅａｔｔｒｉｂｕｔｉｏｎ １５４１．０３６ ９
Ｄａｙｏｆｗｅｅｋ ２６９．１１２ ９
Ｔｉｍｅｏｆｄａｙ ７１７７．５３８ ４５
Ｌｏｃａｔｉｏｎｏｆｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓ ２６５６４．４６０ ９
Ｗｅａｔｈｅｒ ５７５．６０９ ３６
Ｎｏｔｅ：ｐ＜０．００１．

０３２ ＦａｎＨａｏｘｕａｎ，ＲｅｎＧａｎｇ，ＬｉＨａｏｊｉｅ，ａｎｄＭａＪｉｎｇｆｅｎｇ　



ｗｉｔｈｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓ．
　Ｔｏｆｕｒｔｈｅｒｅｓｔｉｍａｔｅｔｈｅｅｆｆｅｃｔｓｏｆｄｉｆｆｅｒｅｎｔｉｎｆｌｕｅｎｃｉｎｇ
ｆａｃｔｏｒｓｏｎｔｈｅｌｉｋｅｌｉｈｏｏｄｏｆｔｈｅｏｃｃｕｒｒｅｎｃｅｏｆｖａｒｉｏｕｓｔｒａｆｆｉｃ
ｖｉｏｌａｔｉｏｎｓ，ｌｏｇｉｓｔｉｃｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎａｎａｌｙｓｅｓｗｅｒｅｃｏｎｄｕｃｔｅｄ．
ＴｈｅｖａｌｕｅｓｏｆｅａｃｈｖａｒｉａｂｌｅａｒｅｄｅｆｉｎｅｄｉｎＴａｂ．２．Ｔｈｅｄａ
ｔａｃｏｌｌｅｃｔｅｄａｒｅｉｍｐｏｒｔｅｄｉｎｔｏＳＰＳＳ．Ｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓ
ｗａｓｓｅｔａｓｔｈｅｄｅｐｅｎｄｅｎｔｖａｒｉａｂｌｅ，ａｎｄｔｈｅｏｔｈｅｒｖａｒｉａｂｌｅｓ
ｗｅｒｅｃｈｏｓｅｎａｓｆａｃｔｏｒｓｉｎｔｈｅｍｏｄｅｌ．Ａｃｃｏｒｄｉｎｇｔｏｔｈｅ

ｐｒｉｎｃｉｐｌｅｏｆｍｕｌｔｉｎｏｍｉａｌｌｏｇｉｓｔｉｃｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ，ａｃａｔｅｇｏｒｙ
ｗａｓｆｉｒｓｔｓｅｌｅｃｔｅｄａｓｔｈｅｒｅｆｅｒｅｎｃｅｃａｔｅｇｏｒｙ．Ｌｏｗｆｒｅｑｕｅｎ
ｃｙｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓ（Ｖ１０）ｗａｓｃｈｏｓｅｎａｓｔｈｅｒｅｆｅｒｅｎｃｅ
ｃａｔｅｇｏｒｙｉｎｔｈｅｍｕｌｔｉｎｏｍｉａｌｌｏｇｉｓｔｉｃｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｏｄｅｌｏｆ
ｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓ．Ｔｈｅｒｅｆｅｒｅｎｃｅｃａｔｅｇｏｒｉｅｓｏｆｅａｃｈｆａｃｔｏｒ
ｗｅｒｅｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ，ｗｅｅｋｄａｙ，１９：００—２３：５９，ｒｏａｄｓｅｃ
ｔｉｏｎ，ａｎｄｓｎｏｗｙ．Ｔｈｅｍａｉｎｏｕｔｐｕｔｒｅｓｕｌｔｓａｒｅｓｈｏｗｎｉｎ
Ｔａｂ．５．

Ｔａｂ．５　Ｐａｒａｍｅｔｅｒｅｓｔｉｍａｔｅｓｏｆｔｈｅｍｕｌｔｉｎｏｍｉａｌｌｏｇｉｓｔｉｃｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｏｄｅｌ
Ｔｒａｆｆｉｃ
ｖｉｏｌａｔｉｏｎｓａ

Ｆａｃｔｏｒｓ ＯＲ
Ｔｒａｆｆｉｃ
ｖｉｏｌａｔｉｏｎｓａ

Ｆａｃｔｏｒｓ ＯＲ
Ｔｒａｆｆｉｃ
ｖｉｏｌａｔｉｏｎｓａ

Ｆａｃｔｏｒｓ ＯＲ

Ｕｓｅｏｆａｎ
ｉｍｐｒｏｐｅｒ
ｏｒｉｅｎｔｅｄ
ｌａｎｅ（Ｖ１）

Ｎｏｎｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ ０．２１６

Ｗｅｅｋｅｎｄ ０．８０６

００：００—０６：５９ ０．５１５

０７：００—０８：５９ １．０３７
０９：００—１１：５９ ０．９２８
１２：００—１６：５９ １．５３７

１７：００—１８：５９ ３．１５６

Ｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ ２．３０５

Ｓｕｎｎｙ １．３６１

Ｃｌｏｕｄｙ １．４１０

Ｌｉｇｈｔｒａｉｎ １．３９５

Ｍｏｄｅｒａｔｅｒａｉｎ ０．９６８

Ｉｌｌｅｇａｌ
ｐａｒｋｉｎｇ
（Ｖ２）

Ｎｏｎｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ ０．２８４

Ｗｅｅｋｅｎｄ １．２８６

００：００—０６：５９ ０．１８８

０７：００—０８：５９ ０．１９７

０９：００—１１：５９ ０．６７２

１２：００—１６：５９ ０．６２０

１７：００—１８：５９ ０．８７１
Ｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ ０．３８７

Ｓｕｎｎｙ ０．８１６
Ｃｌｏｕｄｙ １．０２８
Ｌｉｇｈｔｒａｉｎ １．１５８
Ｍｏｄｅｒａｔｅｒａｉｎ ０．９９０

Ｖｉｏｌａｔｉｎｇ
ｔｒａｆｆｉｃ
ｓｉｇｎａｌｓ
（Ｖ３）

Ｎｏｎｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ ０．２４４

Ｗｅｅｋｅｎｄ ０．９６５
００：００—０６：５９ ０．７２６

０７：００—０８：５９ ０．４１５

０９：００—１１：５９ ０．７８９

１２：００—１６：５９ ０．８１８

１７：００—１８：５９ １．０６７
Ｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ ７６３８．０８８

Ｓｕｎｎｙ １．３８６

Ｃｌｏｕｄｙ １．３１２

Ｌｉｇｈｔｒａｉｎ １．１９８
Ｍｏｄｅｒａｔｅｒａｉｎ １．０２１

Ｖｉｏｌａｔｉｎｇ
ｔｒａｆｆｉｃ
ｍａｒｋｉｎｇｓ
（Ｖ４）

Ｎｏｎｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ ０．３２０

Ｗｅｅｋｅｎｄ １．０４６
００：００—０６：５９ ０．４５０

０７：００—０８：５９ １．０９９
０９：００—１１：５９ １．８３３

１２：００—１６：５９ ２．０６３

１７：００—１８：５９ １．３５６

Ｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ １１６．５０１

Ｓｕｎｎｙ １．３７５

Ｃｌｏｕｄｙ １．３３０

Ｌｉｇｈｔｒａｉｎ １．４８６

Ｍｏｄｅｒａｔｅｒａｉｎ １．４７４

Ｄｒｉｖｉｎｇ
ｉｎｔｈｅ
ｒｅｖｅｒｓｅ
ｄｉｒｅｃｔｉｏｎ
（Ｖ５）

Ｎｏｎｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ ０．２５５

Ｗｅｅｋｅｎｄ １．００１
００：００—０６：５９ ０．７０６

０７：００—０８：５９ ０．２１７

０９：００—１１：５９ ０．５４８

１２：００—１６：５９ ０．５２７

１７：００—１８：５９ ０．４９６

Ｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ ０．９３７
Ｓｕｎｎｙ １．７３３

Ｃｌｏｕｄｙ １．６７６

Ｌｉｇｈｔｒａｉｎ ２．２１９

Ｍｏｄｅｒａｔｅｒａｉｎ １．８９３

Ｓｐｅｅｄｉｎｇ
ｂｙ２０％
ｂｕｔｌｅｓｓ
ｔｈａｎ５０％
（Ｖ６）

Ｎｏｎｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ ０．３５７

Ｗｅｅｋｅｎｄ １．２４６

００：００—０６：５９ １．００１
０７：００—０８：５９ ０．１６６

０９：００—１１：５９ ０．７９９

１２：００—１６：５９ ０．５３０

１７：００—１８：５９ ０．２７５

Ｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ ０．１９１

Ｓｕｎｎｙ ０．６５５

Ｃｌｏｕｄｙ ０．８９１
Ｌｉｇｈｔｒａｉｎ ０．７１８

Ｍｏｄｅｒａｔｅｒａｉｎ ０．６３７

Ｓｐｒａｙｉｎｇ
ａｎｄｐａｓｔｉｎｇ
ｍａｔｅｒｉａｌｓ
ｏｎｔｈｅ
ｖｅｈｉｃｌｅ
ｎｕｍｂｅｒ
ｐｌａｔｅ
（Ｖ７）

Ｎｏｎｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ ０．２３９

Ｗｅｅｋｅｎｄ １．１５６

００：００—０６：５９
０７：００—０８：５９ １．１１５
０９：００—１１：５９ ９．２８０

１２：００—１６：５９ ３．８６０

１７：００—１８：５９ ０．７４４
Ｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ
Ｓｕｎｎｙ １．５６０

Ｃｌｏｕｄｙ １．１５５
Ｌｉｇｈｔｒａｉｎ １．３８１

Ｍｏｄｅｒａｔｅｒａｉｎ ０．３０２

Ｆａｉｌｕｒｅｔｏ
ｙｉｅｌｄｔｏ
ｐｅｄｅｓｔｒｉ
ａｎｓ（Ｖ８）

Ｎｏｎｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ ０．２２５

Ｗｅｅｋｅｎｄ １．１７６

００：００—０６：５９ ５．９３０

０７：００—０８：５９ ９０．３６１

０９：００—１１：５９ ２３２．１７３

１２：００—１６：５９ ２１７．７１７

１７：００—１８：５９ ３１．７２４

Ｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ ０．１８６

Ｓｕｎｎｙ １．３５３
Ｃｌｏｕｄｙ １．３１２
Ｌｉｇｈｔｒａｉｎ １．０４６
Ｍｏｄｅｒａｔｅｒａｉｎ １．０２２

Ｄｒｉｖｉｎｇ
ｗｉｔｈｏｕｔ
ｄｒｉｖｉｎｇ
ｌｉｃｅｎｓｅ
（Ｖ９）

Ｎｏｎｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ ０．３１８

Ｗｅｅｋｅｎｄ １．７６８

００：００—０６：５９ ０．００６

０７：００—０８：５９ ０．２３２

０９：００—１１：５９ ０．７６４

１２：００—１６：５９ ０．４６０

１７：００—１８：５９ ０．１９４

Ｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ
Ｓｕｎｎｙ ０．９９２
Ｃｌｏｕｄｙ １．２３８
Ｌｉｇｈｔｒａｉｎ ０．９００
Ｍｏｄｅｒａｔｅｒａｉｎ １．０００

Ｎｏｔｅ：ａＴｈｅｒｅｆｅｒｅｎｃｅｃａｔｅｇｏｒｙｉｓＶ１０．ｐ＜０．０５，ｐ＜０．００１．

　Ｏｄｄｓｒａｔｉｏ（ＯＲ）ｄｅｎｏｔｅｓｔｈｅａｄｊｕｓｔｅｄｏｄｄｓｒａｔｉｏｆｏｒ
ｅａｃｈｆａｃｔｏｒ．ＢｙａｎａｌｙｚｉｎｇＯＲ，ｔｈｅｅｆｆｅｃｔｓｏｆｄｉｆｆｅｒｅｎｔｉｎ
ｆｌｕｅｎｃｉｎｇｆａｃｔｏｒｓｏｎｔｈｅｌｉｋｅｌｉｈｏｏｄｏｆｔｈｅｏｃｃｕｒｒｅｎｃｅｏｆ
ｖａｒｉｏｕｓｖｉｏｌａｔｉｏｎｓｃａｎｂｅｅｓｔｉｍａｔｅｄ．
　Ｎｏｎｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ（ｐ＜０．００１，ＯＲ＜１）ｅｘｈｉｂｉｔａｌｏｗ
ｅｒｒｉｓｋｏｆａｌｌｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓｃｏｍｐａｒｅｄｔｏｌｏｃａｌｖｅｈｉｃｌｅｓ，
ａｎｄＶ１ｉｓｌｅｓｓｌｉｋｅｌｙｔｏｏｃｃｕｒｏｎｗｅｅｋｅｎｄｓ（ｐ＜０．００１，
ＯＲ＝０．８０６）ｔｈａｎｏｎｗｅｅｋｄａｙｓ．Ａｎｉｎｃｒｅａｓｅｄｐｒｏｂａｂｉｌｉｔｙ

ｏｆＶ１ｉｓｒｅｌａｔｅｄｔｏ１７：００—１８：５９（ｐ＜０．００１，ＯＲ＝
３．１５６）ａｎｄｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ（ｐ＜０．００１，ＯＲ＝２．３０５）．Ｖ１
ｂｅｈａｖｉｏｕｒｉｓｌｅｓｓｌｉｋｅｌｙｔｏｏｃｃｕｒｉｎｓｎｏｗｙｃｏｍｐａｒｅｄｔｏ
ｓｕｎｎｙ（ｐ＜０．０５，ＯＲ＝１．３６１），ｃｌｏｕｄｙ（ｐ＜０．０５，ＯＲ
＝１．４１０），ａｎｄｌｉｇｈｔｒａｉｎ（ｐ＜０．０５，ＯＲ＝１．３９５）
ｗｅａｔｈｅｒｃｏｎｄｉｔｉｏｎｓ．
　ＴｈｅｐｒｏｂａｂｉｌｉｔｙｏｆＶ２ｏｃｃｕｒｒｉｎｇａｔｔｈｅｗｅｅｋｅｎｄ（ｐ＜
０．００１，ＯＲ＝１．２８６）ｉｓ１．２８６ｔｉｍｅｓｔｈａｔｉｎｔｈｅｗｅｅｋｄａｙ，

１３２　Ｉｎｖｅｓｔｉｇａｔｉｎｇｔｈｅｆａｃｔｏｒｓａｆｆｅｃｔｉｎｇｔｒａｆｆｉｃｖｉｏｌａｔｉｏｎｓｂａｓｅｄｏｎｅｌｅｃｔｒｏｎｉｃｅｎｆｏｒｃｅｍｅｎｔｄａｔａ牶Ａｃａｓｅｓｔｕｄｙ…



ａｎｄｌｏｗｅｒｐｒｏｂａｂｉｌｉｔｉｅｓｏｆＶ２ａｒｅｅｘｈｉｂｉｔｅｄａｔ００：００—
０６：５９（ｐ＜０．００１，ＯＲ＝０．１８８），０７：００—０８：５９（ｐ＜
０．００１，ＯＲ＝０．１９７），０９：００—１１：５９（ｐ＜０．００１，ＯＲ＝
０．６７２），ａｎｄ１２：００—１６：５９（ｐ＜０．００１，ＯＲ＝０．６２０）
ｔｈａｎａｔ１９：００—２３：５９．Ｉｎａｄｄｉｔｉｏｎ，Ｖ２ｉｓｌｅｓｓｌｉｋｅｌｙｔｏ
ｏｃｃｕｒａｔｔｈｅｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎ（ｐ＜０．００１，ＯＲ＝０．３８７）ｔｈａｎ
ａｔｔｈｅｒｏａｄｓｅｃｔｉｏｎ．
　Ｖｅｈｉｃｌｅａｔｔｒｉｂｕｔｉｏｎ，ｔｉｍｅｏｆｄａｙ，ａｎｄｌｏｃａｔｉｏｎｏｆｔｒａｆｆｉｃ
ｖｉｏｌａｔｉｏｎｓａｒｅｆｏｕｎｄｔｏｂｅｓｉｇｎｉｆｉｃａｎｔｌｙａｓｓｏｃｉａｔｅｄｗｉｔｈＶ３
ａｎｄＶ４．Ｔｈｅｅｆｆｅｃｔｏｆｖｅｈｉｃｌｅａｔｔｒｉｂｕｔｉｏｎｈａｓｂｅｅｎｄｉｓ
ｃｕｓｓｅｄａｂｏｖｅ．Ｔｈｅｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎｅｘｈｉｂｉｔｓａｐａｒｔｉｃｕｌａｒｌｙｈｉｇｈ
ｒｉｓｋｏｆｔｈｅｏｃｃｕｒｒｅｎｃｅｏｆＶ３ａｎｄＶ４ｃｏｍｐａｒｅｄｔｏｒｏａｄ
ｓｅｃｔｉｏｎｓ，ａｎｄｌｏｗｅｒｐｒｏｂａｂｉｌｉｔｉｅｓｏｆＶ３ａｎｄＶ５ａｒｅｅｘｈｉｂｉ
ｔｅｄａｔ００：００—１６：５９ｔｈａｎａｔ１９：００—２３：５９．Ｔｈｅｐｅｒｉｏｄｓ
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基于电子执法数据的交通违法行为影响因素研究

———以上虞区为例

范浩轩　 任　刚　 李豪杰　 马景峰

（东南大学交通学院，南京 ２１１１８９）

摘要：为了研究交通违法行为的影响因素，以上虞市电子执法数据和历史天气数据为基础，研究了车辆属

性、违法时间段、违法时间是否为工作日、违法地点和天气对交通违法行为的影响．从原始数据中确定了１０
类交通违法行为，运用卡方检验方法分析交通违法行为与潜在影响因素之间的关系．为了进一步估计不同
影响因素对交通违法行为发生的可能性的影响，进行了多元 ｌｏｇｉｓｔｉｃ回归分析．通过对 ＳＰＳＳ卡方检验结果
的分析，上述５个因素均被确定为与交通违法行为显著相关的因素．多元ｌｏｇｉｓｔｉｃ回归结果显示，这５个因素
对相应的交通违法行为发生的可能性有显著影响．这些结论对制定有效的交通干预措施，减少交通违法行
为，提高道路交通安全水平具有重要意义．
关键词：交通违法行为；道路交通安全；电子执法数据；多元ｌｏｇｉｓｔｉｃ回归；影响因素
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